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 مقدمة    1.1
صبحت موضع ، أ( Databaseمع كثرة البيانات الموجودة والمخزنة فيما يسمي بقواعد البيانات )  

 dataومع زيادة انتشار مستودعات التخزين الضخمة )، ديد من الباحثين للاستفادة منياع تساؤل

warehouses المعمومات  والمعرفة  من ( أصبح من الضروري إيجاد تقنيات وطرق ووسائل لإستخلاص
ستغلال بإستخدام تطبيقات الحاسوب الحديثة   ،يا في حل المشاكل واتخاذ القرارتمثل ىذه البيانات المكدسة وا 

" وىو والتي تعتبر تكنولوجيا حديثة ذكية قائمة عمى جعل الحاسوب "يفكر كما بفكر الانسان ويفعل الانسان
فكرة الكشف والتنقيب عمي ىذه البيانات بطرق ذكية لممساعدة في جاءت ،  مايعرف بالذكاء الاصطناعي

تخاذ القرارات.تنقيب البيانات عممية تحميمية تمزج بين عمم الذكاء الاصطناعي والاحصاء  حل المشاكل وا 
 كشاف المعرفة من قواعد البيانات.وتعمم الآلة وقواعد البيانات، وتعتبر خطوة من خطوات إست

 لبحثمشكمة أىمية ا 2.1
اسباب منيا : ضعف  داء الطالب قد تكون لعدةأت والصعوبات التي تواجو  تقويم إن أكثر المشكلا

ة عامة وليست محسوسة معنوية وتجريديالنتائج المراد تقويميا قد تكون لي تقويم شامل، إقدرة الوصول  
عبير عنيا بتعابير واضحة نتائج التعمم التي نريد قياسيا قد يكون من الصعب تحديدىا والت ، ونوعية خاصة

نسانية غير دقيقة ومبعثاً لمشك والإرتياب في ات القياس والتقويم في العموم الإلاتزال الكثير من ادو ، ومحددة
داء الطالب أتقييم وتحميميا . صدق ودقة النتائج التي نقيسيا مما يؤدي إلى ضعف القدرة في تفسير النتائج

كما يساعد في ، ي أىم المعمومات  في سجل الطالبييدف الي توفير القدرة عمي الإستكشاف والتركيز عم
ستكشاف السموك والإتجاىات مما يسمح بتقدير القررات ال تخاذىا في بناء التنبؤات المستقبمية وا  صحيحة وا 

 ل معايير الاداء وزيادة أداء الأساتذة والجامعة بشكل عام .،كما أنو يمكن يسيم في تعديالوقت المناسب

 أىداف البحث3.1 
 إستخدام تقنيات جديده لقياس أداء الطالب. -1
 تحميل البيانات لمتوصل لنتائج جديدة. -2
 المساعده في تحسين أداء الطلاب أكاديمياً. -3
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 منيجية البحث 4.1
طريقة جديدة لتقييم أداء الطالب والمؤسسات التعميمية  قائمة عمي  سيتم إقتراح  ىذا المشروعفي 

(.ىذه الطريقة المقترحة Data mining systemsالطرق المستخدمة حالياً في أنظمة تنقيب البيانات )
تيدف الي بناء قرارات وتنبؤات ذات صمة بتقييم الطالب مما يقمل من المشاكل الناتجة عن ضعف الطرق 

( وتم تطبيقيا عمي سجل aproiriوقد تم إستخدام خوارزمية  ) ي وضع وترتيب المقرراتمستخدمة فال
 الطالب الأكاديمي.

 حدود البحث 5.1
( عمى سجل الطالب، وذلك بإستخدام Data miningتشمل الدراسة تطبيق طرق تنقيب البيانات )

يتم تطبيقيا عمي البيانات المأخوذه من إستمارة سجل الطالب وىي عباره عن درجات  (Aproiri)خوازمية
 ) 2009-2008الطالب المتحصل عمييا في مرحمو الشيادة الثانوية ،وتشمل الطلاب الذين تم قبوليم سنة )

، وكان النظام التي تم التطبيق عمية نظام الساعات المعتمدة وكان اليدف من  ( 2010 - 2009)  وسنة
 النتقيب ىو تحسين أداء الطالب اكاديميا.

 ىيكمية البحث 6.1
 -يتضمن البحث بالإضافة إلى ىذا الباب الابواب:

 وسجل الطالب،مياميا ، أنواعيا ويتضمن فصمين نبذة عامة عن تنقيب البيانات الباب الثاني:

 ويتضمن الدراسات السابقة.الباب الثالث: 

 يتناول ىذا الباب منيجية البحث.الباب الرابع: 
 يتناول النتائج ومناقشتيا.الباب الخامس:
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 تنقيب البيانات 1.2

عن معرفة من البيانات دون فرضيات مسبقة عما يمكن أن تكون ىذه المعرفة. كما  ىي عممية بحث       
ويعرف التنقيب في البيانات عمى أنو عممية تحميل كمية بيانات عادةً ما تكون كمية كبيرة لإيجاد علاقة 

ى منطقية تمخص البيانات بطريقة جديدة تكون مفيومة ومفيدة لصاحب البيانات. يطمق إسم )نمودج(عم
يتعامل تنقيب البيانات عادةً   .العلاقات والبيانات الممخصة التي يتم الحصول عمييا من التنقيب في البيانات

مع بيانات يكون قد تم الحصول عمييا بغرض غير غرض التنقيب في البيانات )مثلًا قاعدة بيانات 
ر مطمقاً عمى طريقة تجميع التعاملات في مصرف ما( مما يعني أن طريقة التنقيب في البيانات لاتؤث

البيانات ذاتيا. ىذه ىي أحد النواحي التي يختمف فييا التنقيب في البيانات عن الإحصاء، وليذا يشار إلى 
يشير التعريف أيضاً إلى أن كمية البيانات تكون  .عممية التنقيب في البيانات عمى أنيا عممية إحصائية ثانوية

، ق الإحصائية العادية في تحميمياالبيانات صغيرة فيفضل إستخدام الطر  عادة كبيرة، أما في حال كون كمية
يجاد  و تعتبر عمميو تنقيب البيانات عمميو تحميميو والبحث في بيانات ضخمو وىائمو لإستخراج انماط مفيده وا 

 [1]العلاقات ومدى الإرتباط بين عناصرىا.

 

 أسباب تنقيب البيانات2.2 
استخلاص انماط مفيدة،وىي تكنولوجيا مفيدة اصبحت إكتشاف يب في البيانات ييدف الى إن التنق        
ن استخداميا يوفر لممؤسسات واجيزة أستخدام قواعد البيانات كما إة في ظل التطوير السريع وانتشار ميم

ىم المعمومات في قواعد البيانات.تركز أ درة عمي الاستكشاف والتركيز عمي الامن في جميع المجالات الق
صحيحو تقنيات التنقيب عمي بناء تنبؤات مستقبميو واستكشاف السموك والاتجاىات،مما يسمح بتقدير قرارات 

غير انيا تجيب عمي العديد من الاسئمو في وقت قياسي خاصة تمك النوعيو ، ىا في الوقت المناسبواتخاذ
،ان لم يكن مستحيلا، بأستخدام تقنيات الاحصاء الكلاسيكيو والتي الاسئمو التي يصعب الاجاية عمييامن 

 كانت ان وجدت تسترق وقتا طويلا والعديد من اجراءات التحميل.
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 (:KDDإستكشاف المعرفة من قواعد البيانات)خطوات  3.2

 

 ( يوضح خطوات اكتشاف المعرفة من قواعد البيانات1.2شكل)

 (Data Selectionإختيار البيانات) 1.3.2
 البيانات. قاعدةفي ىذه المرحمو يتم تحديد واسترجاع البيانات الملائمو من  

 (Data Preprocessingتييئة البيانات)2.3.2 
 تجييز وعزل البيانات المبيمو أوالمفقودة أو التي تحتوي عمى شوائب من بقية  البياناتوىي مرحمة 

كإلغاء المعمومات المتكررة، التصحيح الشكمي، معالجة البيانات الناقصة وجعميا جاىزة لمتطبيق وتشمل ىذه 
 ات(.المرحمو )تنظيف البيانات، إزالة البيانات المفقودة، إشتقاق البيانات، دمج البيان

 (Data Transformationنقل البيانات)3.3.2 

 وىي عممية نقل اليانات التي تم اختيارىا الى شكل ملائم لأجراءات البحث والاسترجاع.
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 (Data Miningتنقيب البيانات) 4.3.2
 في ىذه المرحمو سيتم تطبيق أسموب ذكي لإستخراج نماذج مفيده بقدر الإمكان.

 (Pattern  Evaluationتقييم النموذج) 5.3.2

 بعد إستخراج النماذج الميمو التي تمثل المعرفو يتم تقييميا إستناداً عمى مقاييس محددة.

 (Knowledge Representationتمثيل المعرفة) 6.3.2
خيرة من مراحل إكتشاف المعرفو في قواعد البيانات والتي يراىا المستفيد،وىي الأوىي المرحمو 

 والتي  تستخدم أسموب مرئي لمساعدة المستفيد في فيم وتفسير النتائج المستخرجة.المرحمو الأساسيو 

 البياناتأنواع تنقيب 4.2 

 
 ( يوضح أنواع تنقيب البيانات2.2شكل)

 التنقيب الوصفي 1.4.2

يعتمد عمي إعادة تنظيم البيانات، والتنقيب في أعماقيا لإستخراج النماذج الموجوده فييا كتشابو الزبائن     
 .توجب وجود ىدف لمثل تمك التشابوالذي يسمح لك بإنشاء وصف بسيط عن مجموعو زبائن متشابيين ولايس

 
 

 التنقيب التنبؤي 2.4.2 

 الأنواع

 التنبؤي

 التنبؤ
التسلسل 
 الزمني

 التصنيف

 الوصفي

 التجميع
إكتشاف 
 التسلسل

قاعدة 
 الإرتباط
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يحاول إيجاد أفضل التنبؤات إعتماداً من المعطيات كمعرفو المنتج الأفضل لزبون معين ، بإختصار      
يعتمد ىذا التنقيب عمى إستخدام معمومات قديمو لتوقع ما سيحدث في المستقبل وتكون لدى مثل ىذه 

 البيانات ىدف.

 ميام تنقيب البيانات 5.2
 العنقدة1.5.2 

ويحاول ىذا الاسموب العثور عمى مجموعات ،  اىات داخل البيانات جديد الاتحاليدف منيا ىو ت
وىي عمميو تقسيم البيانات إلى مجموعو من الأصناف إعتماداً عمى  من العناصر التي توجد عادة معا.

إشتراكيا بالخواص المتشابيو وأن العنقدة ىي تقسيم غير موجو لمبيانات ، وىي عكس التصنيف ، كما أنيا 
 تفيد عمى فيم التركيب  الطبيعي لممجموعات من البيانات.تساعد المس

 إكتشاف التسمسل 2.5.2
تقنيات التسمسل تستخدم التحميل القائم عمى الوقت لإنتزاع معمومات مفيدة ، وىي مماثمة لمتجميع في انيا 

ي من العناصر يحدث أىم من ذلك انيا تستخدم لتحديد ولكن الأ،  العناصر التي تحدث معاتستخدم لتحديد 
 .ولاً أ

 التصنيف 3.5.2
يستخدم التصنيف  بشكل واسع في حل كثير من المشكلات من خلال تحميل مجموعو من البيانات ووضعيا 
في شكل أصناف او أقسام يمكن إستخداميا فيما بعد لتصنيف البيانات المستقبميو وىناك عدد من الطرق 

ت بإستخدام الخوارزميات مثل الخوارزميو الإحصائيو ، وخوارزميات التي يمكن إستخداميا في تصنيف البيانا
 الشبكات العصبيو ، والعديد من خوارزميات تعمم الالة.

 الإنحدار 4.5.2 
 يستخدم  لمعثور عمى دالة تنمذج البيانات بأقل خطأ.

 التمخيص 5.5.2

 توفر عرضا محكما لمبيانات يحتوي عمي التصور الكامل وتوليد التقرير.

 قاعده الإرتباط 6.5.2
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تحميل ىي أحد التقنيات الواعده من تنقيب البيانات كأداه من أدوات إكتشاف المعرفو ولدييا القدره عمى      
كميات ىائمو من البيانات، وىي تسمح بإلتقاط كل القوانين الممكنو التي تشرح بعض الصفات الموجوده 

من البيانات في  عمي وجود الصفات الأخرى، بمعني آخر أنيا قواعد إرتباطيو معينو بين مجموعو إعتماداً 
 قواعد البيانات.

 مقاييس قواعد الإرتباط 6.2

يكتشف مجموعة من القواعد التي يتم مشاركتيا بين نسبة كبيرة من البيانات.وىي تميل التنقيب ىذا 
ىو العثور عمى القواعد المفيدة لممستخدمين ، ويمكن ان تقاس الى إنتاج عدد كبير من القواعد واليدف 

 الجدوى بطريقتين : موضوعية ، ذاتية.

 .support ،confidenceالقياس الموضوعي يشمل التحميل الاحصائي لمبيانات مثل 
 بالصورة التالية: Yو  Xقاعدة الارتباط عبارة عن تعبير ضمني يوضح إرتباط 

X→Y ل مجموعة البنويث ان كل منيا تمثح (itemset) 
Support 1.6.2 
 .Yو  Xى كل من ممن المعاملات التي تحتوي عجزء نسبة توضح ىو عبارة عن 

 

 Supportالجدول الأول : مثال لحساب 
TID Items support Support=occurrence/total 

1 ABC =5 support Total 

Support{AB}=2/5=40% 

Support{BC}=3/5=60% 

Support{ABC}=1/5=20% 

2 ABD 

3 BC 

4 AC 

5 BCD 

 
Confidence 2.6.2 

 .Xفي المعاملات التي تحتوي عمى العنصر  Yتقوم بقياس عدد مرات ظيور العنصر 
 

 : Confidenceالجدول الثاني يوضح:مثال لحساب 
TID Items X→Y Given 
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1 ABC Occurrence{x} Confidence=Occurrence{Y}/ 

2 ABD Confidence{A→B}=2/3=66% 

Confidence{B→C}=3/4=75% 

B→C}=1/2=50% Confidence{A 

3 BC 

4 AC 

5 BCD 

 
 . transaction idتمثل  TIDحيث 

 
 توجد ىنالك العديد من المصطمحات لابد من التعرف عمييا لشرح الخوارزمية:

 عنصر. kيعني ان تكون مجموعة مكونة من   AK- itemsetمجموعة البنود:عندنا يقال  -1
 .supportمجموعة البنود المكررة :ىي التي لدييا الحد الادنى من  -2

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 سجل الطالب 1.2
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، ويشمل المقررات التي يدرسيا في كل فصل دراسي برموزىا بيان يوضح سيرالطالب الدراسيىو 
التي حصل عمييا ورموز وقيم تمك التقديرات، كما يوضح السجل وأرقاميا وعدد وحداتيا المقررة  والتقديرات 

 .المعدل الفصمي والمعدل التراكمي وبيان التقديرالعام بالإضافة إلى المقررات التي أعفى منيا الطالب المحول
السجل الرسمي لمطالب والذي يتم الإحتفاظ بو من قبل الجامعة وتقوم  ويعرف ايضا بالسجل التربوي ويعني

 .تضمن دليل المعمومات وسجل الطالبتخدامو ويبإس

 أىمية سجل الطالب 2.2
، كما أنو يساعد عمي لفي قوالب تساعد عمى تيسير العم حفع المعمومات وتبويبيا وتنظيميا

يق يتم في التقييم والتطوير الأكاديمي، بالإضافة الى أنو يستخدم كوسائل توثستفادة من معمومات الطالبلإا
ممفات الطالب الأكاديمية التي تحتفع بيا الجامعة تقسم الى فئتين عامتين: عند الحاجة. الرجوع إلييا

 معمومات الدليل وسجلات الطالب والتي سيتم تعريفيا لاحقا.

 سرية السجلات3.2 
تتمثل سرية سجل الطالب في أن المعمومات الأكاديمية التي يحتوييا ىي بالطبع معمومات غير عامة      

، كما أن تمك المعمومات يمكن الإفصاح ييا إلا للأشخاص المخول ليم بذلكلأي أحد الوصول ال ولا يمكن
عنيا وفقا لتوجييات المسؤول عنيا إذا كانت المعمومات ىي ضرورية لحماية صحة وسلامة الطمبة او 

 أشخاص آخرين. 

 المعمومات الإستدلالية وسجل الطالب4.2  
 السجل معمومات1.4.2 

البريد الالكتروني ، رقم الياتف،  مكان  العنوان المحمي ، عنوان ب،تعريفيا كالتالي:إسم الطاليتم 
، الدرجات والمعدلات ،   لالمختمفة والرياضة ، اليوايات، حالة التسجي ، المشاركات في النشاطات الميلاد

المعاىد التعميمية السابقة للإلتحاق بالجامعة ،  عنوان العمل اذا كان الطالب يعمل لد أي جية  ، والكثير 
من المعمومات المشابية التي يمكن ان تشمل تصنيف الطلاب والتواريخ المتوقعة لتخرج ىؤلاء الطلاب.ىذه 

لا يمكن لاي أحد من الإطلاع عمييا  الًا الأشخاص المخول ليم  البيانات الإستدلالية تكون بيانات سريو
ذلك وأيضا لا يمكن الوصول اليو من قبل أي شخص آخر الاا بتقديم خطاب رسمي لإدراة الكميو لمسماح ليم 
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بذلك ويكون ذلك في الحالات الضرورية والتي تتطمب ذلك مثل إحتياج ىذه البيانات لممشاريع كما ىو الحال 
 .ثنا ىذافي بح

 سجل الطالب2.4.2 
سجل الطالب يشمل السجلات التعميمية التي تحتفع بيا الجامعة بإستثناء معمومات الدليل  ويشمل 
ايضا السجلات الرسمية والشخصية والأكاديمية وتمك المتعمقة بالمسائل المالية والسجلات الدراسية الجامعية 

وارده في ىذه السجلات دون الحصول عمى موافقة خطية من . الجامعة لا تسمح بالوصول الى المعمومات ال
إدراة القسم أو الكميو بذلك في حالات الضرورة والحوجة إلييا في مشاريع التخرج أو ما شابو ذلك من أسباب 

 كما ذكرنا سابقا.
 المستندات الرسمية من السجلات 3.4.2

قام الطالب بإرسال خطاب يطمب سيقوم مكتب المسجل بإرسال مستند من ىذه السجلات فقط إذا 
 الحصول عمييا.

 النسخة الرسمية من سجل كل طالب تحتوي عمى المعمومات الآتية :
، الثانوية والسنة التي امتحن فييااسم ومكان المدرسة التي تخرج منيا في ، تاريخ الميلاد.، الطالب اسم

نظام الدرجات والمعدل التراكمي  ، في الدراسة ،  الدرجات الواردة  ، عدد الساعات المكتممة الدورات المتخذة
ستخداميا في الحكم عمي مدى تقدمو أكاديميا.،  تائج اي ، سرد تقييمات عن أداء الطالب الأكاديمي وا 

معمومات التسجيل والموقف ، إستمارة القبول والوثائق الداعمةب، سات او طعون مقدمة من قبل الطالالتما
 ي.المال
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 مقدمة  

قام الباحثون بإجراء العديد من الأبحاث في ما يخص ملاحظو أداء الطالب الجامعي منذ نيايات 
، وفي الآونة الأخيرة تم إستخدام تقنيات حديثة في د تم تحميل درجات الطالب إحصائياالقرن الماضي وق

 : وما ثم من إستخدام تقنيات عميياتنقيب البيانات في عديد من الدراسات نسرد لكم ىذه الدراسات 

 لتقييم سجل الطالب استخدم تقنيو التصنيف 1.3
بعمل بحث بإستخدام تقنيو التصنيف وتم تطبيقيا [2]قام الباحثين  بدراسة في احدى جامعات اليند 

طالب ، وكانت  60عمي البيانات التعميمية أخذت من درجات طلاب  الماجستير وكان عدد الطلاب 
وكان ، التي تحصل عمييا خلال الأربعو سنوات الدراسيةالبيانات تتضمن رقم الطالب ومجموع العلامات 

ظيار التحسن في أداءه الأكاديمي  .الغرض من ىذا البحث ىو توقع أداء الطالب في الإمتحانات وا 

طبقا لقواعد الجامعة والعلامات التي حصل مجموعة البيانات  ( عمي Preprocessingإعداد البيانات)وتم 
( وذلك لغرض البحث ، وتم إستخدام إحدى أدوات nominalلى الشكل الإسمي)عمييا الطالب تم تحويميا إ

 (.وكانت العوامل المستخدمة في الخوازميتين ىي:wekaتنقيب البيانات وىى )
 الكفاءة في توقع نتيجة الطالب.-1
 .ROCالقيم الايجابية الصحيحة والقيم الايجابية الخاطئة وقيم ال -2
 خوارزمية لإنتاج الناتج.الزمن المأخوذ في كل -3

تقنيات التنصيف المختمفة  يمكن إستخداميا لتوقع نتيجو الطالب في الفصل الدراسي النيائي بحيث يكون 
مستند عمي العلامات التي حصل عمييا في الفصول الدراسية السابقة ، وفي ىذا البحث يتم مراقبة البيانات 

ستخداميا في توقع نتي  جة الطالب في الفصل الدراسي القادم.المتوفرة في القسم  وا 
 تقنيات التصنيف التي تم تطبيقيا ىي:

1-One-R Algorithm. 
2-Decision Table algorithm    . 

(لعده Decision Table(أفضل من خوارزمية )One-Ruleبعد تطبيق التقنيتين وجد أن خوارزمية ) 
 وتؤدي أفضل منيا وتأخذ وقت اقل.اسباب وىي أن الخوارزمية الأولى أكثر دقة من الأخرى 
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 إستخدم تقنيو قوانين الإرتباط 2.3

 اولى دراسة 
البيانات التي تطمبت لمدراسة في ىذا البحث تم أخذىا من جامعة مشيوره في منطقة 

(Haryana) كتشاف العوامل التي تؤثرعمى النتائج [3]في اليند لتَحسين أداءالتعميم  بتحميل البيانات وا 
وتم عمل ىذا البحث  عمي مجموعو من .الأكاديمية ودراسة أداء الطلاب لكي تزِيد فرص  نجاح الطلاب

( Data Preprocessingطالب  ، وتمت عمييا بعض خطوات تجييز البيانات ) 30الطلاب وكان عددىم
( وتم تحميل قوانين الإرتباط بأستخدام أحد Transformation( ، التحويل )Cleaningوىي التنظيف )

 Apriori)(، وذلك بتطبيق قوانين الإرتباط عن طريق Tanagraادوات تنقيب البيانات وىي )

Algorithm) ل وبعد التخرج.لمقارنة أداء طلاب الدراسات العميا في مجال تطبيقات الحاسوب قب 

بالإضافة لتحميل البيانات لمعرفة مدى تأثيرىا عمى النتائج المتوقعة من نجاح او فشل الطلاب ، وبإستخدام 
ىذه التقنيو تم التوصل الى معرفة مدى إىتمام الطلاب بمواد معينة وتصميم المناىج من حيث طريقة 

ب الذين لم ينجحوا لكي يصل بيم الى الحد المقنع التدريس وتقييميا لكي يتم  قياس مدى تأثيرىا عمى الطلا
(وكان عدد support=83.333(وكانت قيمة )confidence=16.667من الاداء وكانت قيمو )

(rules=2 بالأخير تم الكشف عن عوامل مختمفة من حيث إىتمام الطالب ، تصميم المناىج ، تقييم  ، )
 .فاقيمالمنيجيات التي تؤثر عمي الطلاب وتسببت في اخ

 ثانية دراسة 

وتطبيقيا عمى البيانات التربويو في قسم [4]في أسبانيا Córdobaقام الباحثين بدراسة في جامعة        
( ووضعت في الجامعة ، وتم إستخدام Moodleلحاسوب وتم تجميع ىذه البيانات بواسطة نظام )عموم ا

كتشاف العلاقات بين متغيرات البيانات وقد تم تطبيقيا  خوارزمية في قاعدة التجميع  بيدف قياس الأداء وا 
نات تتضمن كورسات من قسم عموم الحاسوب وىذة البيا 5طالب عمي مدار  230عمي مجموعة مكونة من 

(وتطبيق assignment, quizzes and forumsمجموعة الدرجات التي تحصل عمييا الطالب في كل من)
.وكان اليدف من الدراسة ىو إختبار الأداء والفائدة من ARMو RARMكل من خوارزميات 

 عمي مجموعة البيانات التعميمية.RARMتطبيق

ستخدام   ( وتطبيق اربعة انواع منيا:Aprioriخوارزمية )وتم تطبيق تقنية قوانين الإرتباط وا 
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Apriori-Frequent .-Apriori-Infrequent .-Apriori-Inverse .-Apriori-Rare . 

 كالاتي: RARMوARMوكانت المقارنو بين 

 

 .RARMو   ARM( يوضح المقارنة بين مقترحات 1.3جدول )
 وكانت التنائج المتحصل عمييا ىي:

 
 .Apriori-Frequent( يوضح القواعد المستخمصة بإستخدام خوارزمية 2.3جدول )

 
من القاعدة الأولى نجد ان كل طالب قضى فترة طويمة في المنتدى )قيمة عالية( نجح في الإمتحان  -1

 النيائي.

)قيمة  من/الي المنتدى نجد انة اذا كان عدد الرسالئل المرسمة والمستقبمةمن القاعدة الثانية  -2
 نجح في الإمتحان النيائي.( Quizesمتوسطة(وايضا عدد )



- 14 - 
 

( نجح في الامتحان course 110من القاعدة الثالثة كل طالب أرسل عدد كبير من الواجبات في ) -3
 وكان عدد الواجبات )قيمة عالية( نجح في الإمتحان النيائي. النيائي

( منخفض و عدد Quizesوع زمن )من القاعدتين الرابعة والخامسة نجد أنو إذا كان مجم -4
(assignment التي حقق فييا النجاح منخفض ؛ كانت النتيجة )في الامتحان النيائي. رسب 

( منخفض كانت النتيجة course 218( في )Quizesمن القاعدة السادسة نجد أنو اذا كان عدد ) -5
 في الإمتحان النيائي. رسب

 

 
 Apriori-Rareبإستخدام خوارزمية ( يوضح القواعد المستخمصة 3.3جدول )

( التي نجح فييا Quizzesكبير وعدد )(Quizzes)اذا كان عدد  قاعدة الأولى نجد ان من ال -1
 في الإمتحان النيائي. الإمتيازيحرز درجة الطالب كبير 

 من القاعدة الثانية نجد ان الطالب الذي يقضي وقت طويل في الواجبات يحرز درجة الإمتياز. -2

(  إلي course 46القاعدة الثالثة نجد ان الطالب الذي يرسل مجموعة كبيرة من الرسائل في )من  -3
 المنتدى يحرز درجة الامتياز.

القواعد الثلاث الأخيرة خاصة بالطلاب الغائبين عن الإمتحان النيائي ، حيث أنو اي طالب لم تكن  -4
 يجمس للإمتحان النيائي.لو درجات في الواجبات ، الإختبارات ومشاركات المنتدى لم 
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 استخدم تقنيو التنبؤ 3.3
التي تستعمل بيانات [5]( من  نتيجة  الدراسة Early Prediction في ىذا البحث نقوم بالتنبؤ المبكر )   

تسجيل الطالب  ، واليدف من ذلك البحث ىو إكتشاف العوامل التي قد تؤثر عمى نتائج الدراسة في نظم 
 453لتطبيقية المفتوحة في منطقة نيوزلندا ، وكان عدد البيانات المستخدمة المعمومات في كمية الفنون ا

 طالب.

 ( لتحقيق الاىداف الأتية:Enrolment Dataتم إستخدام بيانات القيد )
 بناء نماذج لمتنبؤ المبكر من نتائج الدراسة بإستخدام بيانات القيد. -1
 ( وذلك لإتخاذ القرار.Misclassification(و)Cross-Validationتقييم النماذج بإستخدام ) -2

 النتائج الحالية يسيل فيميا من قبل المستخدمين. -3

 كانت بيانات القيد تخص المعمومات الآتيو: 

، ىيل المدارس الثانويو الأكاديميةتأ،  حالة العمل، الأصول العرقية والعجز، تاريخ الميلاد،  لجنسا
Programmingcourse  ،Collage course ،course block ،.يتم ممئ تفاصيل الإتصال

 (.courseيتم تسجيل تاريخ التسجيل ويصبح الطالب مسجل في ) integratorالتسجيل في إستمارة
ختيار ميزة) (  ، وتم feature selectionوكانت تقنيات تنقيب البيانات المستخدمة ىي التصنيف وا 

 إستخدام أربع أنواع من أشجار تصنيف وىي:
1- CHAID . 
2- Exhaustive CHAID. 

3- QUEST. 

4- CART. 

أوجدت العوامل الميمة التي تفصل بين الطلاب الناجحين CARTمن خلال نتائج البحث وجد أن 
 والفاشمين وىي:

 الاصول العرقية. -1
2- Programming Course. 

3- Course block. 
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ىي  CHAIDولكن لسوء الحع أشجار التصنيف لم تعطى دقة عالية في النتائج ، وكان دقة شجرة
، وىي تقترح أن المعمومات المساعدةَ )الجنس،العُمر ،  %60.5ىي  CART% وكانت دقة شجرة 59.4

مية التسجيلِ ، إلإنتماءالعرقي ، العجز ، المدرسةالثانوية ، حالة العملِ ، والتسجيل المبكر( تجمع  أثناء عم
دراسة بالنواحي الإجتماعية والبيئة كافية لمفصل بين الناجحين والفاشمين.تيتم ىذه ال ولاتحتوي معمومات

الدراسية التي تؤثر عمي الطالب ، بمعنى اخر من خلال بيانات التسجيل نستطيع التحكم في مدى نجاح او 
 فشل الطالب.
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 مقدمة  
بالتعامل مع سجل الطالب الأكاديمي نجد أنو تتوفر الكثير من المعمومات الأكاديمة المتعمقة 
بالطالب وىي غير مستغمة ، وفي ىذا البحث تم تحديد بعض ىذه البيانات والتعامل معيا وقد تمت معالجتيا 

 : وفقا لخطوات تنقيب البيانات وىي كالتالي

 إختيار البياناتأولاا 1.4 
تم الحصول عمى البيانات من قبل مكتب المسجل في الكمية وىي تخص قسم عموم الحاسوب  ، 

البيانات في نتائج القبول من المرحمة الثانوية و بيانات نتائج الطالب التي تحصل عمييا خلال وتتمثل ىذه 
طالب وطالبة من  97منا في بداية تجميع البيانات عميدراستو الجامعية عمى مدار الأربع سنوات . وقد تحص

طالب  34م التعامل مع قسم عموم الحاسوب ولكن بعد المعالجات التي تمت عمييا قل ىذا العدد الى ان ت
 وطالبة.

وعند إدخال البيانات ظيرت بعض المشاكل التي تخص الطلاب أصحاب الشيادة العربية لأن 
الطلاب والطالبات القادمين من الدول العربية الأخرى يكونون قد جمسو لمواد لا تدرس ىنا في المقررات 

حتوي عمى نفس التفاصيل ، وطلاب التجسير حيث السودانية ،لذلك تعتبر شيادتيم مختمفة عن شيادتنا ولا ت
 .أنو لا تتوفر ليم بيانات الشيادة الثانوية السودانية

 تييئة البيانات ثانيا2.4 
من مجموعة  ناتالبيا واستبعاد البيانات الغير مكتممةبعد إكتمال جمع البيانات من مصادرىا 

البيانات لأن ىذه البيانات لابد ان تكون مكتممة لأنيا تحتوي عمى درجات طلاب وىذه الدرجات لايمكن 
( وكان الممف يحتوي (Excel sheetتعويضيا بشئ اخر لانيا لابد ان تكون حقيقة. وكانت مكتوبو في شكل
لتفاصيل لمماده العممي والنظري وأعمال عمى جميع المواد خلال الأربع سنين ، وكل ماده تحتوي عمى جميع ا

السنة والنتيجة النيائيو والتقدير، حيث تم فصل الطلاب الذين تعذر الحصول عمي درجاتيم الخاصة بنتائج 
الشيادة الثانوية وتخزينيم منفصمين عن بقية الطلاب ، بالإضافة الي تييئة الشكل العام لمممف بحيث يناسب 

( أو قاعدة ARFFوىي تقبل البيانات في صورة ممف )(WEKA)ستخدمة وىي أداة  تنقيب البيانات الم
 .بيانات
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( لمشيادة السودانية من إستمارات 2007-2008تم نقل الدرجات الخاصة بطلاب عموم الحاسوب الدفعة)  
(بالإضافة الي البيانات التي تم أخذىا (Excel sheetالتسجيل المخزنة في مكتب المسجل ، وتحويميا الى

من قسم عموم الحاسوب والتي تتضمن كافة الدرجات التفصيمية الخاصة بالمواد عمي مدار الأربع سنين 
( أيضا كما تم التحصل عمي المعمومات الشخصية (Excel sheetودرجات مشروع التخرج وتحويميا الي 

 بقاً.ات المشار الييا مسلمطالب مثل)النوع ، العنوان وتاريخ الميلاد( من الشؤون العممية ودمجيا مع البيان

 تنقيب البيانات ثالثا3.4 
بإستخدام برنامج   (Aproiri)في ىذه المرحمة تم إستخدام تقنية قاعدة الإرتباط وتطبيق خوارزمية

(Weka). 

 Wekaما تحتويو 4.4 
بمجموعة من خوارزميات تعمم الآلة والتي  تستخدم لإجراء ميام تنقيب Weka) )[1]يمدنا برنامج  

البيانات.ىذه الخوارزميات يمكن أن تطبق مباشرة عمى مجموعة بيانات أو يتم استدعاؤىا من التعميمات 
عمى أدوات تجييز البيانات بالطرق المختمفة وكذلك أدوات تحويل  البرمجية الخاصة بالجافا ، ويحتوي أيضا

 .قواعد البيانات مثل الخوارزميات 

 wekaمقدمة عن 5.4 
طاولة العمل تحتوي عمى الأدوات المستخدمة في المشاكل الرئيسية في تنقييب البيانات مثل 

في شكل جدول أحادي العلاقة في :الإنحدار والتصنيف والتجميع ، جميع الخوارزميات تأخذ مدخلاتيا 
 (.ARFFصورة  )

 ARFFصيغة 6.4 
الصفوف التي تبدأ بعلامة )% (ىي تعميقات ، يمي التعميقات في بداية الممف ىو إسم العلاقة ، 
الخواص الإسمية يجب ان يتبعيا مجموعة من القيم التي يمكن ان تأخذىا وتكون ىذه القيم متضمنة في 

م يمكن أن تحتوي عمي فراغات في ىذه الحالة لابد من ان تكون مضمنة بين علامات الأقواس المعرجة. القي
كما ىو موضح بالشكل التالي الذي (Numeric)تقدير،الخواص الرقمية لابد ان تمييا الكممة المحجوزة 

 :(project)( لمعلاقة ARFFيوضح مثال لممف )
@relation project 
@attribute sn numeric 
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@attribute sex numeric 

@attribute Arc numeric 

@attribute ENC numeric 

@attribute physics numeric 

@attribute chemistry numeric 

@attribute biology numeric 

@attribute compute numeric 

@attribute engineering numeric 

البيانات وتحميل مخرجاتيا ( ىي تطبيق طريقة التعمم لمجموعة (Wekaأحد الطرق لإستخدام 
لمعرفة المزيد عن البيانات، وايضاً يمكن إستخدام النماذج التي تم تعميميا مسبقا لتوليد التوقعات عمى حالات 
جديدة، وكذلك يمكن إستخدام مجموعة مختمفة من النماذج التي تم تعميميا مسبقاً ومقارنة اداؤىا من أجل 

 إختيار احدىا لمتنبؤ. 

( التفاعمية يمكن تحديد طريقة التعمم المراد إستخداميا من القائمة ، والكثير من (Wekaفي واجية 
الطرق لدييا مجموعة من المعممات الإنضباطية التي يمكنك الوصول الييا من خلال ورقة الممكية أو من 

ت نظم التعمم خلال محرر كائن، ويتم إستخدام وحدة التقييم المشتركة لقياس أداء جميع المصنفات.تطبيقا
(،ولكن الأدوات اللازمة لتجييز البيانات التي wekaالفعمي ىي من المصادر الأكثر قيمة التي توفرىا )

تسمى المرشحات تأتي في المرتبة الثانية.مثل المصنفات يمكنك تحديد المرشحات من القائمة وتكييفيا مع 
 .متطمباتك

 ((Wekaطريقة إستخدام7.4 
ىو من خلال إستخدام واجية المستخدم الرسومية وتسمى  (Weka)أسيل الطرق لإستخدام

بإستخدام إختيار القائمة (Weka)( ، وىذا الأخير يتيح الوصول الى جميع منشأت Explorerالمستكشف )
وتكوين شجرة القرارات ( ARFF)وملأ الإستمارة.مثلا يمكن بسرعة كبيرة قراءة قاعدة البيانات من ممف 

رارات تعتبر فقط البداية لأنو يوجد ىنالك الكثير من الخوارزميات لابد من إكتشافيا منيا.لكن شجرة الق
 ،واجية المستكشف تساعدك عمى فعل ىذا ، يمكنيا توجييك بعرض الخيارات في شكل قوائم.

( بالإضافة لممستكشف، واجية تدفق المعمومات (Wekaخرين من واجيات المستخدم آ ىنالك نوعين
(Knowledge Flow(وىي تسمح بتصميم الترتيبات لمعالجة البيانات المجرية )Streamed data )

(  وىي مصممة للإجابة عمى الأسئمة الأساسية Experimentalىي المجرب )(Weka)والواجية الثالثة  
ة لمعممية عند الطمب عمى تقنيات الإرتداد والتصنيف .بالإضافة الى ىذه الواجيات التفاعمية توجد الوظيف
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( وىي التي يمكن الوصول الييا في شكل صف بإدخال الأوامر النصية ، وىي بدورىا (Wekaالأساسية لمـ
 .( لابد من الإختيار من بين ىذه الأربع واجيات(Wekaتسمح بالوصول لكل المميزات بالنظام.عندما يعمل 

 البداية8.4 
ت منيا ، أولا لابد من تييئة ىذه افترض أن لديك مجموعة من البيانات وتريد بناء شجرة القرارا

طلاق المستشكف والقيام بتحميل البيانات فيو ، ثانيا لابد من إختيار طريقة بناء شجرة القرار و  البيانات وا 
ياباً بين النتائج التي تحصمت عمييا ، ء الشجرة وتفسير المخرجات.بنا في المستشكف يمكنك التنقل ذىاباً وا 

اءىا عمى مختمف قواعد البيانات ، تصور بشكل تخطيطي كمتا النماذج وقواعد تقييم النماذج التي تم بن
 البيانات انفسيم والتي تتضمن أخطاء التجميع التي يمكن أن يصنعيا النموذج.

 ((Wekaتييئة البيانات9.4 
(أو قاعدة بيانات ، عمى أي حال الطريقة (Excel Sheetغالبا ما يتم عرض البيانات في صورة 

(ويمكن بكل سيولة التحويل من صورة برنامج ARFFىي في صورة )(Weka)الأصمية لمتخزين في 
(تتكون من قائمة من الحالات وقيم خواص لكل من ARFFمعظم ممفات ).(ARFFالجدولة الى صورة )

معظم برامج الجدولة وبرامج قواعد البيانات تسمح بينيا بالفاصمة كما ذكرنا سابقا.الحالات التي تم الفصل 
(في شكل مجموعة من السجلات مع Comma Separated Value CSVبتصدير البيانات في ممف )

 وجود الفاصمة بين القيم .

 تحميل البيانات في المستكشف10.4 
( (Wekaلنبدأ تحميل البيانات في المستكشف والبداية في تحميميا ، في البدء نقوم بتشغيل برنامج  

 لمحصول عمى واجية الإختيار الرسومية كما ىو موضح بالشكل التالي :

 



- 21 - 
 

 .واجية الاختيار الرسومية: ( 4.1الشكل  )

 
 اليمنى من الشكل. ثم نقوم بإختيار المستكشف من الأربع خيارات المتاحة عمى الجية

 
 .wekaواجية المستكشف في  :( 2.4الشكل  ) 

 

في الواقع الشكل يوضح ما يتم عرضو بعد القيام بتحميل البيانات.الست قوائم الأولى ىي عبارة عن 
العمميات الأساسية التي يدعميا المستكشف ، حاليا نحن في مرحمة المعالجة المبدئية ، اضغط زر "افتح 

بعد (.ARFFمن خلالو يمكن ان تختار الممف الذي تريد تحميمو . إختار الممف ذو الامتداد )ممف" الذي 
التي نريد إجراء عممية التجميع عمييا ويوجد أيضا  (attributes)ان يتم تحميل البيانات نقوم بتحديد الصفات

جراء التجميع عمييا. ومن ثم بالرجوع لمست قوائم الأولى نقوم بإختيار   associateخيار إختيارىا جميعيا وا 
 : (3.4)، بعدىا يقوم البرنامج بعمل توليد لمنتائج والمخرجات كما ىو موضح في الشكل   startثم 
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 شكل الشاشة عندما يتم الحصول عمى النتائج. :( 3.4الشكل  ) 

 
 
 
 
 
 

 Aproiriخوارزمية  4.11
 transactionalىي خوارزمية لمتنقيب عن العناصر المتكررة وتطبيق قوانين الإرتباطعمى)         

databases وتعمل عن طريق تحديد العناصر الفردية المتكررة في قاعده البيانات وتوسيعيا لتشمل.)
 Theأكبر. وأكبر بند ىوالبند الأكثر ظيوراً في قاعدة البيانات ، ومجموعات البند المتكررة )مجموعات 

frequent item sets( يتم تحديدىا عن طريق خوارزمية )Aproiri التي تستخدم لتحديد قوانين )
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، وتم  (transactionsالإرتباط.ىذه الخوارزمية مصممة لمعمل عمى قواعد البيانات التي تحتوي عمى )
(أو عدم وجود transactionتصميم الخوارزميات الأخرى لإيجاد قوانين الإرتباط في حالة عدم وجود)

(timestamps( وينظر إلى كل )transaction(عمي أنيا مجموعة من الوحدات )item set تستخدم ، )
لمحظو المعينة وىي " حيث يتم تمديد مجموعات فرعيو لمعنصر الواحد في اbottom upالخوارزمية منيج "

( ويتم إختبار ىذه المجموعات المرشحة وتنتيي ىذة الخوارزمية عندما يتم candidate generationخطوة)
 Hash(و)breadth-first searchالعثور عمى أي تمديدات أخرى ناجحة.وتستخدم ىذة الخوارزمية كل من)

treeمجموعات المرشحة ذات الطول ( لحساب المجموعات المرشحة بكفاءة ، حيث يتم توليد الk  من
 .k-1المجموعات المرشحة ذات الطول 

 الخوارزمية كالآتي:

 

 
 توضيح الرموز:

1. (T توضح )Transaction. 
 .supportتوضح  (€) .2

3. (Cқ توضح المجموعة المرشحة في المستوى) k. 
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4. (Count[c] توضح حقل ىيكمة البيانات التي تمثل المجموعات المرشحة)c  الذي من المفترض،
 أن تكون قيمتة الإبتدائية تساوي صفرا.

5. (L توضح اكبر بند )(Large item set). 

 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 مقدمة1.5
وذلك بتغيير قيم  (Weka)بعد إجراء العديد من التجارب عمي برنامج 

(Confidence(و)Supportوتغيير الصفات التي يتم إختيارىا، )  في مرحمة التييئة لمبيانات
(Preprocessing تم التحصل عمى كمية كبير )ة من( القواعدRules وبعد تحميل تمك القواعد وجد أن.)
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( والبعض الأخر تتباين درجة منطقيتو عمي أساس قيمة Trivialبعضيا يصنف عمى أنو بدييي)
 .(Confidenceال)

إختيار القواعد التى توضح قوة إرتباط المواد ببعضيا بعد تحميل النتائج المتحصل عمييا كافة قمنا ب
من حيث التأثير عمي مستوي الطالب بصورة واضحة مما يساعد في إتخاذ القرارات الملائمة لتطوير 
وتحسين المستويات الأكاديمية لمطلاب عن طريق إتباع منيجية معينة )كزيادة عدد ساعات مادة معينة أو 

 العكس(.
( موضحا عدد Aproiriيوضح ممخص النتائج المتحصل عمييا بعد تطبيق خوارزمية ) ( 1.5)الجدول 

(التي تم تنقيبيا وعدد القواعد المكتشفة ومتوسط كل من Frequent item setsالمجموعات المتكررة)
(confidence and supportلكل قاعدة ) : 

n.item sets Large item set n.Rules Support Confidence 

2 5 10 0.1 0.9 

1 7 100 0.01 0.2 

1 6 200 0.0010 0.2 

     

     
 ممخص النتائج المتحصل عمييا :( 1.5جدول )

 item( وكمما كانت عدد )item set(يقل عدد )supportومن النتائج لاحظنا انو كمما زادت نسبة )

set الناتجة قميل كمما كانت العلاقات بينيم منطقية اكثر،التغيير في )( كلًا من قيمconfidence و )
(support.بزيادة أو نقصان يؤدي إلى ظيور قواعد مختمفة ذات درجات مختمفة من المنطقية ) 
كما ظيرت كمية كبيرة من النتائج البدييية والنتائج الغير منطقية عند تحديد جميع الصفات لإيجاد  

العمميات عمييا لاكتشاف علاقات اكثر  العلاقات بينيم مما جعمنا نقوم بتحديد صفات معينة واجراء
 منطقية بين المواد.
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 النتائج المتحصل عمييا. جزء من(:1.5شكل )

 كالأتي: المعتمدةوكانت القواعد 
1. CS216_grade=A+ 5 ==> MAT114_grade=A 
2. CS315_grade=A 5 ==> CS217_grade=A 
3. CS226_grade=A 5 ==> CS315_lab=50 5 
4. CS117_grade=A CS217_grade=A 5 ==> CS317_grade=B+ 5 
5. CS422_grade=D 6 ==> CS227_grade=C 5 
6. CS227_assignment=50 6 ==> CS315_lab=50 5 
7. CS227_grade=A 6 ==> CS217_grade=A 5 
8. CS422_grade=D 6 ==> CS127_grade=D 5 
9. Mathematics=88 3 ==> MAT114_grade=A 3 
10. Mathematics=88 3 ==> PHY115_assingment=37 3 
11. MAT214_grade=D 6 ==> MAT124_grade=D 5 
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 :مناقشة النتائج 2.5

 يحرزون التقدير I( في مادة اليياكل المتقطعة +A)ممتاز الطلاب الذين يحرزون التقدير -1
 .I( في مادة الرياضيات A)ممتاز

كانو قد أحرزوا (  في مادة الرسم بالحاسوب A)ممتاز  الطلاب الذين يحرزون التقدير -2
 .II( في مادة أساليب البرمجة A)ممتازالتقدير 

( في مادة ىياكل البيانات والخوارزميات كانو قد أحرزوا A)ممتاز الطلاب الذين يحرزون التقدير -3
 في معمل مادة الرسم بالحاسوب. 50الدرجة 

تقدير في مادة ( في مادة مدخل لعموم الحاسوب ونفس الA)ممتاز الطلاب الذين يحرزون التقدير -4
 ( في مادة الذكاء الاصطناعي.B)جيد جدًا يحرزون التقدير Iأساليب البرمجة 

 ( في مادة مفاىيم لغات البرمجة كانو قد أحرزوا التقديرD)مقبول  الطلاب الذين يحرزون التقدير -5
 .II( في مادة اساليب البرمجة C) جيد

 IIفي مادة أساليب البرمجة  50واجباتيم  ( وكانت درجةA) ممتازالطلاب الذين أحرزوا  التقدير  -6
 نجحوا في معمل مادة الرسم بالحاسوب.

يحرزوا نفس التقدير في  I( في مادة اساليب البرمجة A)ممتاز الطلاب الذين أحرزوا التقدير -7
 .IIاساليب البرمجة

ير في ( في مادة مدخل لعموم الحاسوب يحرزون نفس التقدD)مقبول الطلاب الذين يحرزوا التقدير -8
 مادة مفاىيم لغات البرمجة.

 في مادة الرياضات في المرحمة الثانوية يحرزون التقدير 88الطلاب الذين يحرزون الدرجو  -9
 .I( في مادة الرياضيات A)ممتاز

في مادة الرياضيات في المرحمة الثانوية ينجحون في واجبات  88الطلاب الذين أحرزوا الدرجة -10
 .Iمادة الفيزياء

كانو قد أحرزوا نفس التقدير في  III( في مادة الرياضيات D) ر مقبولالطلاب الذين أحرزوا التقدي-11
 .IIمادة الرياضيات 
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 حصائيات البياناتإ 3.5
قمنا بعمل مجموعة من المخططات بناءً عمي البيانات المتحصل عمييا وىي توضح الأداء في كل المواد 

كما ىو موضح ادناه: إلى نتيجة الشيادة الثانوية وتفاصيميا عمي مدار الأربع  سنين،بالإضافة  

 طط يوضح نسبة الذكور الى الاناثمخ1.3.5

 
 مخطط يوضح نسبة الذكور للإناث:(2.5شكل)

 مخططات توضح المواد التي تتبع لنفس التخصص والمتطمبات:2.3.5 
 قسم الشبكات : 

 
 التخصص لقسم الحاسوب والشبكاتالأداء في المواد التي تمثل مواد ( 3.5شكل)
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 : متطمبات الكمية 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 .تطمبات الكميةالأداء في المواد التي تمثل م:(4.5شكل)
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 :قسم عموم الحاسوب 

 
 التخصص في قسم عموم الحاسوب.لأداء في المواد التي تمثل (:ا3.5شكل )
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 :الأربع سنواتالعلاقات بين المواد عمى مدار مخطط يوضح 3.3.5 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 
 .الجامعية العلاقة بين المواد(:6.5)شك
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 تباين درجات الطلاب في مواد الشيادة الثانوية   4.3.5

 مادة المغة العربية

 
 .مادة المغة العربة(: 7.5شكل)

 مادة المغة الإنجميزية

 
 .مادة المغة الإنجميزية(: 8.5شكل)
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 الدراسات الإسلاميةمادة 

 
 .دراسات الإسلاميةمادة ال(: 9.5شكل)

 
 مادة الفيزياء

 
 .ادة الفيزياءم(: 10.5شكل)
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 مادة الكيمياء

 
 مادة الكيمياء.(: 11.5شكل)

 مادة الأحياء

 
 مادة الأحياء.(: 12.5شكل)
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 مادة العموم اليندسية

 
 مادة العموم اليندسية.(: 13.5شكل)

 مادة عموم الحاسوب

 
 الحاسوب.مادة عموم (: 14.5شكل)

 
 



- 36 - 
 

 مادة الفنون الجميمة

 
 مادة الفنون الجميمة.(: 15.5شكل)

 مادة الرياضيات

 
 مادة الرياضيات.(: 16.5شكل)
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 التوصيات :4.5 
يجب تخزين البيانات بصورة جيدة لتكون في متناول اليد مما يساعد في إكمال مسيرة الأبحاث في ىذا  -1

 المجال.
المتحصل عمييا من ىذا البحث نوصي بإضافة بيانات الطلاب الذين تعزر لزيادة كفاءة النتائج  -2

 الحصول
عمي بياناتيم نسبة لتواجدىم ضمن النظام القديم لمقبول في الجامعة.   
 ياالبيانات الأساسية لكل طالب يجب الحصول عمييا وتخزينيا، بحيث لايكون ىنالك مشاكل في جمع-3

جراء التج  .ارب عميياعند الحوجة لتحميميا وا 

 الخاتمة : 5.5
بعد الإطلاع عمى نتائج البحث وتحميميا ظيرت أىمية سجل الطالب الأكاديمي ومدى تأثيره عمي   

ستفادة منيا حوجة إلي تحميل بيانات الطلاب للإالمستويات الأكاديمية لمطلاب قيد الدراسة ،وبالتالي ظيرت ال
التجارب في ىذا المجال يمكن المؤسسات التعميمية من تطوير في صنع القرارات ،حيث أن إجراء العديد من 

 الخطة المتبعة وزيادة الكفاءة .

وكما توضح من البحث والأبحاث السابقة  أن تنقيب البيانات من الطرق الحديثة ذات الكفاءة العالية في 
لنظام وتقديم أفضل ما تحميل وتجميع وتصنيف البيانات والتوصل إلى علاقات تزيد من إمكانية التحكم في ا

 .يمكن لموصول للأىداف المرجوة
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