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Abstract 

 

This research presents methods of identifying (Facial Expression 

Recognition). The objective of this recearch is to present a combact  texture 

oriented method , along with the dimensions reductions,so it would be used in 

the training of three neural networks: ( Single Layer Neural Networks (SLN),  

Back Propagation Algorithm (BPA) and Cerebellar Model Articulation 

Controller (CMAC) ) for identifying facial expressions. The proposed methods 

are called ( intelligent) methods because they can assimilate the variations in 

facial emotions and hence proved to be better for untrained facial expressions. 

Conventional methods have limitations, so  facial expressions should follow 

some constraints. Gabor wavelet is used in different angles to extract possible 

textures of the facial expression, in order to achieve the expression detection 

accuracy. Higher dimensions of the extracted texture features are further 

reduced into a two-dimensional vector by using Fisher’s linear discriminant 

function in order to increase the accuracy of the proposed methods. Tarining and 

testing have been done on JAFFE database on certain facial expressions ( angry, 

disgust, happy, sad, surprise and fear) .The performance comparisons of the 

proposed algorithms are presented. The resultes obtained are acceptable 

according to international standards.  
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  المستخلص

الھدف ). Facial Expression Recognition(تقدم ھذه الدراسة طرقا للتعرف على تعابیر الوجھ 

من الدراسة تصمیم طریقة مدمجة من النسیج الموجھ مع تقلیل الأبعاد لتستخدم في تدریب  الشبكات 

تسمى النظم المقترحة . بیر الوجھللتعرف على تعا)  BPA, SLN and CMAC(العصبیة وھي  

وذلك لأنھا قادرة على استیعاب التغیرات في تعابیر الوجھ وبالتالى اثبتت انھا  أكثر دقة  " بالطرق الذكیة"

لذلك تم ، للطرق التقلیدیة قیود یجب اتباعھا في التعرف على تعابیر الوجھ. في تعابیر الوجھ غیر المدربة

تم . اتجاھات مختلفة لاستخراج الخواص المحتملة من تعابیر الوجھفي   Gabor Waveletاستخدام 

 Fisher’s Linear Discriminateدالة  تقلیص الابعاد العلیا لنسیج الخصائص المستخرجة باستخدام

لتحویل متجھ الخصائص ذو  FLDتستخدم دالة . وذلك لزیادة دقة النظام في التعرف على تعابیر الوجھ

تم التدریب . للنظام المقترح  متجھ ذو بعدین لتدریب خوارزمیات الشبكات العصبیة الأبعاد العلیا الى

غضب، اشمئزاز، حزن، : لتعابیر مختلفة للوجھ وھى JAFFEوالاختبار باستخدام قاعدة البیانات 

  .وكانت النتائج المستخلصة مقبولة حسب المعاییر العالمیة. سعادة، مفاجأة وخوف

 


