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 لله انحًذ

ُ  .الأؽضاة ٚأخضٜ ثبٌؾك اٌؾك أظٙش .اٌىزبة ػجذٖ ػٍٝ أٔضي اٌزٞ لله اٌؾّذ  ٚعؼً ٔٛسٖ، ٚأر

 اٌغّبء ِٓ ٚأٔضي.اٌغؾبة ثفؼٍٗ ٚأعشٜ سؽّزٗ ٠ذٞ ث١ٓ ثششًٜ اٌش٠بػ أسعً.رجبة فٟ اٌىبفش٠ٓ و١ذ

ذٖ.الأٌجبة أٌٚٛ فززوش خٍفٗ ٚإٌٙبس ا١ًٌٍ عؼً.ششاة ِٕٚٗ شغش، فّٕٗ ِبء، َّ  ػٍٝ ٚرؼبٌٝ رجبسن ٔؾ

 اٌٗ ٚػٍٟ اٌّظطفٟ ؽج١جه اٌّؾجٛة اٌؾج١ت عٕبة ػٍٟ ٚثبسن ٚعٍُ اٌٍُٙ ٚطٍٟ .ٚالأعجبة اٌّغججبد

  . ػٍّب ٚصدٔب ػٍّزٕب ثّب ٚأفؼٕب عٍٕٙب ِب ػٍّٕب اٌٍُٙ ربِبً  علاِب ٚعٍُ ٚطؾجٗ
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 الإهذاء
 انحثية انىانذ إني

 .دسثٟ ١ٕ٠ش اٌزٞ ٚٔجشاعٟ الأٌٟٚ لذٚرٟ ئٌٟ •

 .ثبٌؾذٚد ٠ؼط١ٕٟ ٠ضي ٌُٚ أػطبٟٔ ِٓ ئٌٟ •

 .ثٗ افزخبسا ػ١ٍب سأعٟ سفؼذ ِٓ ئٌٟ •

 . ٌٕب رخشا ٠جم١ٗ أْ ٚعً ػض الله ادػٛا أْ ئٌٟ اٍِه لا ٚلاوٕٟ •

 . ٠ٚشػٟ ٠ؾت ف١ّب ػّشن الله أؽبي •

 انؼسيسج انىانذج إني

 . اٌؾشٚف أثغذ٠خ ػٍّزٕٟ ِٓ ف١ب •

 . اٌظشٚف رجذٌذ ِّٙب اٌظّٛد ػٍّزٕٟ ِٓ ٠ٚب •

 . دِٟ ؽجش ِذ٘ب وٍّبد ٌىٟ اخؾ •

 ٚػشفبْ شىش ٍِإ٘ب وٍّبد •

 ٌغبْ وً ػٍٟ رزشدد وٍّبد •

 .. اٌغب١ٌخ أِٟ ئٔٙب ٔؼُ •
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 وانؼرفاٌ انشكر
 فٟ لؼ١ٕب٘ب أػٛاَ ئٌٟ ٚٔؼٛد ٚلفٗ ِٓ  اٌغبِؼ١خ اٌؾ١بح فٟ الاخ١شٖ خطٛرٕب ٔخطٛ ٚٔؾٓ ٌٕب لاثذ

 اٌغذ ثٕبء فٟ وج١شٖ عٙٛدا ثزٌه ثبر١ٌٓ اٌىض١ش ٌٕب لذِٛا اٌز٠ٓ اٌىشاَ أعبرزرٕب ِغ اٌغبِؼخ سؽبة

 ئٌٟ ٚاٌّؾجخ ٚاٌزمذ٠ش ٚالاِزٕبْ اٌشىش آ٠بد اعّٟ ٔمذَ ّٔؼٟ ئْ ٚلجً . عذ٠ذ ِٓ الأِخ ٌزجؼش

 . اٌؾ١بح فٟ سعبٌخ ألذط ؽٍّٛا اٌز٠ٓ

 فلا رغزطغ ٌُ فاْ ، اٌؼٍّبء فأؽت رغزطغ ٌُ فاْ ِزؼٍّب، فىٓ رغزطغ ٌُ فاْ .. ػبٌّب وٓ"

  "رجغؼُٙ

 ... ٚاٌّؼشفخ اٌؼٍُ ؽش٠ك ٌٕب ِٙذٚا اٌز٠ٓ ئٌٟ

 ... الأفبػً أعبرزرٕب ع١ّغ ئٌٟ

 : وانشكر تانتقذير وأخص

 . الأييٍ ػهي :الأستار

 ٚصٚدٔب اٌّغبػذح ٠ذ ٌٕب ِٚذ اٌؼْٛ ٌٕب ٚلذَ اٌجؾش ٘زا ئرّبَ ػٍٟ عبػذ ِٓ وً ٔشىش ٚوزٌه

 . اٌجؾش ٘زا لإرّبَ اٌلاصِخ ثبٌّؼٍِٛبد

 

 

 

  

 

 

 

 

 

 

 



vii 
 

 

 

 

 انًستخهص
   

ٌٍّإعغبد اٌمذسح ػٍٟ  ئْ اعزخذاَ رم١ٕخ اٌزٕم١ت فٟ اٌج١بٔبد ٠ٛفش          

لٛاػذ  فُٙ ع١ّغ اٌج١بٔبد ٚ اٌزشو١ض ػٍٟ أُ٘ اٌّؼٍِٛبد اٌّٛعٛدح فٟ

اٌّغزمج١ٍخ  اٌج١بٔبد,ٚرشرىض رم١ٕبد اٌزٕم١ت ػٍٟ اٌج١بٔبد ػٍٟ ثٕبء اٌزٕجإاد

اٌغٍٛن ٚالارغب٘بد ، ِّب ٠غّؼ ثبرخبر اٌمشاساد  ٚاوزشبف اٌّؼشفخ ٚ

   اٌظؾ١ؾخ  فٟ اٌٛلذ إٌّبعت.

ّٔٛرط رؾ١ًٍ ث١بٔبد ؽٛادس اٌّشٚس ٘ٛ ّٔٛرط ٠مَٛ ػٍٟ رؾ١ًٍ ث١بٔبد 

 غ اٌؼٛاًِ .اٌؾٛادس ِؼزّذا ػٍٟ ثؼ

ئٌٟ رؾ١ًٍ  ؽ١ش ٠ٙذف اٌّششٚع ػٍٟ رٕم١ت اٌج١بٔبد  رؼزّذ فىشح اٌّششٚع

ٚرذس٠ت ثؼغ  ِغّٛػخ ِٓ ث١بٔبد ؽٛادس اٌّشٚس ٌٛلا٠خ اٌخشؽَٛ 

خٛاسص١ِبد رؼٍُ اٌلاٌخ ِٚمبسٔخ ٔزبئظ رٍه اٌخٛاسص١ِبد ِغ ثؼؼٙب ،ؽ١ش 

 بٔبد.اعزخذَ فٟ ٘زا اٌجؾش خٛاسص١ِبد رؼٍُ ا٢ٌخ فٟ رؾ١ًٍ  اٌج١
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Abstract 
The use of data mining technology provides access to information and data in 

databases. Data mining techniques are based on future predictions, 

knowledge discovery and behavior, allowing for the right decisions to be made 

in a timely fashion. 

Traffic Accident Data Analysis Model is a model based on the analysis of accident 

data based on certain factors. 

The idea of the project is based on data mining. The project aims at analyzing a set of 

traffic accident data for the state of Khartoum and the training of some algorithms of 

learning algorithms and comparing the results of these algorithms with each other. 
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 انًصطهحاخ فهرش
 اٌّظطٍؼ اٌّظطٍؼ ششػ

False positive FP 

True negative TN 

False negative FN 

True positive TP 
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 اندذاول فهرش
 اٌّٛػٛع اٌغذٚي سلُ

 اٌغبثمخ اٌذساعبد ِمبسٔبد عذٚي (2-2) سلُ اٌغذٚي

 الالغبَ عذٚي (1-1-3) سلُ عذٚي

 الا٠بَ عذٚي (2-1-3) سلُ عذٚي

 ااٌشٙٛس عذٚي (3-1-3) سلُ عذٚي

 الاػّبس عذٚي (4-1-3) سلُ عذٚي

 اٌشخض عذٚي (5-1-3) سلُ عذٚي

 اٌّظبث١ٓ اػّبس عذٚي (6-1-3) سلُ عذٚي

 اٌخٛاسص١ِبد ث١ٓ ِمبسٔخ (3-2-3) سلُ اٌغذٚي

 اٌخٛاسص١ِبد رم١١ُ (1-3-3) سلُ عذٚي
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 الاشكال فهرش
 الموضوع رقم الشكل 

 اٌج١بٔبد رٕم١ت رم١ٕخ ِٚٙبَ أٔٛاع (1-2) شىً

 اٌزظ١ٕف رم١ٕخ (1-2-3) اٌشىً

 اٌزؼبسة ِظفٛفخ (3-2-2) سلُ اٌشىً
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 انصىر فهرش
 الموضوع رقم الصورة

 اٌزؼذ٠ً ثؼذ اٌؾٛادس ث١بٔبد (8-2-3) سلُ طٛسح

 اٌّشٚس ؽٛادس ث١بٔبد (7-1-3) سلُ طٛسح

 support vectorٔز١غخ رذس٠ت خٛاسسص١ِخ  (3,3,3اٌظٛسح سلُ )
machine  

 naïve bayesٔز١غخ رذس٠ت خٛاسص١ِخ  (3,3,3اٌظٛسح سلُ )

 j 48ٔز١غخ رذس٠ت خٛاسص١ِخ  (3,3,3اٌظٛسح سلُ )
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  انًقذيح 1.1

 اٌؼبِخ ٚاٌظؾخ  ٚالالزظبد٠خ الاعزّبػ١خ اٌّشىلاد ِٓ اٌّشٚس٠خ اٌؾٛادس ِشىٍخ رّضً

 15 ِٓ أوضش ٠ظبة ،وّب شخض ١ٍِْٛ ِٓ أوضش مزًفٟ ِ اٌؾٛادس رغجت ؽ١ش . ثبٌز١ّٕخ اٌّشرجطخ

 راد ٚاٌذٚي إٌب١ِخ اٌذٚي رزؾًّ ، ػبَ وً اٌطشق ػٍٟ اٌؾٛادس رٍه عشاء ِٓ ثغشٚػ شخض ١ٍِْٛ

 ِٕبعجب غ١ش رأص١شا رإصش اٌزٟ اٌز١ّٕخ لؼب٠ب اؽذ اٌؾٛادس رّضً ؽ١ش الأوجش اٌؼتء حاٌّؾذٚد الالزظبد٠بد

 1 ِٓ ػبدح اٌّشٚس٠خ اٌؾٛادس ٚرغزٕضف . اٌذخً ٚاٌّزٛعطخ اٌذخً إٌّخفؼخ اٌذٚي فٟ اٌفمشاء ػٍٟ

 . دٚي لأٞ اٌّؾٍٟ إٌبرظ ئعّبٌٟ ِٓ اٌّبئخ فٟ  3 ئٌٟ

 شخظب ١ٍِْٛ 50 ٠ظبة وّب ع٠ٕٛب شخض (1200000) ٚفبح  اٌّشٚس٠خ اٌؾٛادس ػٓ ٠ٕٚغُ

 5 ِٓ اٌؼّش٠خ ٌٍفئخ ٌٍٛف١بد اٌضبٟٔ اٌشئ١غٟ اٌغجت اٌّشٚس ؽٛادس رؼذ ، اٌّشٚس ؽٛادس ثغجت  ثبلإػبلخ

 ،ٚرمذس عٕخ44 ٚ 30 ث١ٓ ِب اٌؼّش٠خ اٌفئخ فٟ اٌٛف١بد فٟ اٌضبٌش اٌشئ١غٟ اٌغجت رؼذ وّب ، عٕخ 29 ئٌٟ

  اٌّزذ١ٔخ اٌذخٛي ٚراد إٌب١ِخ اٌذٚي فٟ %80 ثٕغجخ ع١ضداد اٌٛف١بد ػذد ئْ اٌؼب١ٌّخ اٌظؾخ ِٕظّخ

 أوضش ١ِٛ٠ب اٌؼبٌُ ع١فمذ ٚأعجبثٙب  اٌؾٛادس ٌٙزٖ ٌٍزظذٞ  فٛس٠خ ئعشاءاد رزخز ٌُ ئرا  2020َ  ثؾٍٛي

 اٌظؾخ إٌّظّخ فٟ  الأٚعؾ اٌششق ئل١ٍُ طؼ١ذ ػٍٟ أِب اٌّشٚس ؽٛادس عشاء ِٓ شخض (3000)ِٓ

 . [1]ع٠ٕٛب شخض أٌف  (130) ِٓ أوضش ٠زٛفٟ فأٗ ، اٌؼشث١خ اٌذٚي ِؼظُ ٠شًّ ٚاٌزٞ  اٌؼب١ٌّخ

 ٚأطجؾذ ، اٌّغزّغ أفشاد ٌىبفخ ٚلٍمب ٘بعغب  وج١ش ٚثشىً رّضً اٌّشٚس٠خ اٌؾٛادس أطجؾذ

 أُ٘ فٟ اٌّغزّؼبد ٚرغزٙذف اٌجشش٠خ ٚاٌطبلبد اٌّبد٠خ اٌّٛاسد رغزٕضف اٌزٟ اٌّشىلاد  أُ٘ ِٓ ٚاؽذح

 ٚخغبئش ٚٔفغ١خ اعزّبػ١خ ِشبوً ِٓ رىجذٖ ِب ئٌٟ فٗ ثبػب اٌجششٞ اٌؼٕظش ٘ٛ ٚاٌزٞ اٌؾ١بح ِمِٛبد

 أٚػٍٟ اٌؾٛادس ٘زٖ ِٓ ٌٍؾذ اٌزٕف١ز ِٛػغ ٚٚػؼٙب ِٚمزشؽبد ؽٍٛي ئ٠غبد ٌضاِب أطجؼ ِّب ، ِبد٠خ

 [2].اٌغٍج١خ أصبس٘ب ِٓ ٚاٌزخف١ف أعجبثٙب ِؼبٌغخ رمذ٠ش الً

  انثحج يشكهح   1.1

 ِٕٙغ١خ ػ١ٍّخ دساعخ أٞ رٛعذ لا أٗ ٔغذ إٔٔب ئلا اٌج١بٔبد رؾ١ًٍ فٟ اٌزم١ٕبد رطٛس ِٓ ثبٌشغُ  

 اٌطشق  ِؼظُ أْ ،ٚٔغذ اٌّشٚس٠خ ٌٍغلاِخ ِٕبعجخ اعزشارغ١بد ٚٚػغ اٌؾٛادس ٘زٖ ِٓ ٌٍؾذ  رغزخذَ

 .  ئؽظبئ١خ اٌّشٚس ؽٛادس ث١بٔبد رؾ١ًٍ فٟ اٌّغزخذِخ
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 فرضياخ انثحج 1.1

 اٌّظٕف رٕجإ  ٚدلخ الً اٌخطأ ٔغجخ وبٔذ وٍّب اٌزؾ١ًٍ فٟ اٌّغزخذِخ اٌج١بٔبد و١ّخ صادد وٍّب 

 .ػب١ٌخ

 أهًيح انثحج   1.1

 اٌّشٚس٠خ اٌّؼط١بد رؾ١ًٍ أ١ّ٘خ  ٌّٛػٛع رٕجٗ اٌزٟ اٌم١ٍٍخ اٌذساعبد ِٓ اٌذساعخ ٘زٖ رؼذ

 ِٓ اٌمظٜٛ الاعزفبدح  ِٓ لاثذ ٌزٌه. اٌؾٛادس ٚرم١ًٍ اٌؾٛادس أعجبة ِؼشفخ فٟ اٌجؾش أ١ّ٘خ ٚرّضً.

 . ٌٍّشٚس اٌؼبِخ الإداسح ِٓ اٌّأخٛرح اٌّشٚس ؽٛادس ث١بٔبد

 أهذاف انثحج   1.1

 -:ئٌٟ اٌجؾش ٘زا  ٠ٙذف

 .ػ١ٍّخ ِٕٙغ١خ ثطش٠مخ اٌّشٚس ؽٛادس ث١بٔبد رؾ١ًٍ •

 . اٌزؼٍُ ػٍٟ لبدسح الاٌخ عؼً •

 . اٌّشىٍخ ؽً فٟ رغبػذ ٌىٟ ٌٍج١بٔبد ػ١ّك رؾ١ًٍ •

 يُهديح انثحج 1.1

 اٌّشٚس ؽٛادس ث١بٔبد ػٍٟ ٚالاػزّبد  اٌٛطفٟ إٌّٙظ اعزخذاَ اٌجؾش  ٘زا فٟ ٠زُ •

 .ٌٍّشٚس اٌؼبِخ الإداسح ِٓ اٌّمذِخ

 رؾ١ًٍ اعً ِٓ اٌّشٚس ِؼط١بد رؾ١ًٍ فٟ الاعزذلاٌٟ الأعٍٛة ئٌٟ الإشبسح  رزُ وّب  •

 ٚاٌفئخ اٌغبئك ٚؽبٌخ اٌغبئك سخظخ ِضً ػٛاًِ ِٓ ثٙب ٠شرجؾ ِٚب  اٌؾٛادس ث١بٔبد

 .اٌّشوجخ ٚٔٛػ١خ اٌؾبدس ِٚىبْ اٌؾبدس ٚصِبْ اٌؼّش٠خ

 . اٌزؾ١ًٍ فٟ machine learning رم١ٕخ اعزخذاَ •

 حذود انثحج  1.1

 .2017َ اثش٠ً ئٌٟ ٠ٕب٠ش ِٓ  اٌخشؽَٛ ٌٛلا٠خ اٌّشٚس ؽٛادس ث١بٔبد
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 انثحج هيكهيح  1.1

 .اٌفظٛي اٌفظً ٘زا ئٌٟ ثبلاػبفٗ اٌجؾش ٘زا ٠زؼّٓ

 ,ٚأعب١ٌجٙب اٌج١بٔبد رٕم١ت ِفَٙٛ ي إٌظشٞ الإؽبس ػٓ ػبِٗ ٔجزٖ ٠زؼّٓ : انثاَي انثاب

 . اٌغبثمخ ٚاٌذساعبد

 . اٌجؾش فٟ إٌّٙغ١خ اٌّغزخذِخ ٠زؼّٓ : انثانج انثاب
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 انثاَي انثاب
 وانـذراســــــــاخ انُظري الإطـــــار

 انســــــــاتـقـــح
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 الفصل الاول

 انُظري الإطار 1.1
 

  انًقذيح  1.9.1
 ؽزٝ ٌٍج١بٔبد وج١شح و١ّبد ثٛعٛد اٌشلّٟ ٚالالزظبد الأزشٔذ ػظش اٌشا٘ٓ  ػظشٔب ٠ز١ّض

  اٌزم١ٍذ٠خ اٌّذاخً ئٌٝ فمؾ ثبٌٍغٛء  ِؼٕٟ راد ِؼٍِٛبد اعزخلاص اٌّؾ١ٍٍٓ ػٍٟ اٌّغزؾ١ً ِٓ أطجؼ

 .ٌٍج١بٔبد اٌز١ّٙذٞ ٌٍزؾ١ًٍ

 اٌؾبعخ ئصداد اٌج١بٔبد ِٚخبصْ اٌج١بٔبد لٛاػذ فٟ اٌّخضٔخ اٌج١بٔبد ِٓ وج١شح و١ّبد ٚعٛد ِغ

 ظٙش ٕ٘ب ِٓ ، ِٕٙب ٚاٌّؼبسف اٌّؼٍِٛبد ٚاعزخشاط اٌج١بٔبد ٌزؾ١ًٍ ثبٌمٛح رّزبص أدٚاد رط٠ٛش ئٌٟ

 . اٌج١بٔبد ِٓ ٘بئٍخ و١ّبد ِٓ اٌّؼشفخ اعزخشاط ئٌٟ رٙذف وزم١ٕخ اٌج١بٔبد فٟ ثبٌزٕم١ت ِب٠غّٝ

 ػظش فٟ ثمٛح فٟ ٔفغٙب فشػذ اٌزٟ اٌؾذ٠ضخ اٌزم١ٕبد ِٓ اٌج١بٔبد فٟ اٌزٕم١ت رم١ٕخ ٚرؼزجش

 اٌمذسح اٌّغبلاد ع١ّغ فٟ اٌؾى١ِٛخ ٚاٌّإعغبد ٚإٌّظّبد ٌٍششوبد ٠ٛفش ،ٚاعزخذاِٙب اٌّؼٍِٛبر١خ

 ثٕبء ػٍٟ اٌج١بٔبد فٟ اٌزٕم١ت رم١ٕخ رشرىض ،وّب اٌج١بٔبد لٛاػذ فٟ اٌّٛعٛدح اٌّؼٍِٛبد اوزشبف ػٍٟ

 . إٌّبعت اٌٛلذ فٟ إٌبعجخ اٌمشاساد ثبعزخذاَ ٠غّؼ ِّب اٌّغزمج١ٍخ اٌزٕجإاد

 ثؼ١ذ ؽذ ئٌٟ ٚاٌّشرجطخ. رؼم١ذا اٌّشاؽً أوضش ِٓ اٌج١بٔبد ِٓ اٌّؼشفخ اعزىشبف ِشؽٍخ ٚرؼزجش

 ٚإٌّظّبد اٌششوبد ِٓ اٌىض١ش ئْ ،ؽ١ش اٌج١بٔبد ِغزٛدػبد ٟ٘ عذا ِّٙخ أخشٞ رط٠ٛش ثؼ١ٍّخ

 ٠ؼزّذ اٌزٞ اٌؼًّ عٛ٘ش رشىً ثٛطفٙب ِٕٚظُ ِٕٙغٟ ثشىً اٌج١بٔبد لٛاػذ فٟ اٌزٕم١ت ػ١ٍّخ رغزخذَ

 .اٌزٕبفغ١خ ا١ٌّضح ٚرؾم١ك إٌشبؽ رفؼ١ً فٟ ػ١ٍخ

  انثياَاخ في انتُقية يفهىو  1.9.1
 وٕٛع الأِش٠ى١خ، اٌّزؾذح اٌٛلا٠بد فٟ اٌزغؼ١ٕبد ِٕزظف فٟ اٌج١بٔبد فٟ اٌزٕم١ت ِظطٍؼ ظٙش

 ( .ا٢ٌٟ ،اٌزؼٍُ الاططٕبػٟ ،اٌزوبء اٌج١بٔبد لٛاػذ(  ٚرىٌٕٛٛع١بد الإؽظبء ث١ٓ ِب ٠غّغ

 لأّٔبؽ ٚاٌّإرّٓ ا٢ٌٟ الاعزىشبف" ثأٔٙب رؼش٠فٙب ٠ّىٓ ؽ١ش  اٌّفَٙٛ ٌٙزا رؼش٠فبد ػذح رٛعذ

 ٚرو١خ، دل١مخ رؾ١ًٍ ئعشاءاد,[3]" ثأٔٙب رؼشف ٚأ٠ؼب ِؼ١ٕخ ث١بٔبد لبػذح فٟ ِخف١خ ع١ٍخ ٚغ١ش شبئؼخ

 ثأػّبي ٚاٌم١بَ لشاساد ثبرخبر الإعشاءاد ٘زٖ اعزخذاَ ػٕذ إٌشبؽبد ٌّغ١شٞ رغّؼ رغٍغ١ٍخ، ٚ رفبػ١ٍخ

 ػٓ ػجبسح"  أ٠ؼب ٚئٔٙب [4]" ف١ٙب ٠ؼٍّْٛ اٌزٟ ٚاٌّإعغخ ػٕخ اٌّغإ١ٌٚٓ إٌشبؽ طبٌؼ فٟ ِلائّخ

 فٟ ٌٍج١بٔبد ٚرٍخ١ض ِؾزٍّخ ػلالبد ػٓ ٌٍجؾش  اٌّشب٘ذح اٌج١بٔبد ِٓ اٌؾغُ  وج١شح ٌّغّٛػبد رؾ١ًٍ

 أْ اٌمٛي ٠ّىٓ اٌغبثمخ اٌزؼش٠فبد خلاي ِٓ .[5]"  ٌّغزخذِٙب ِٚفِٙٛخ ِف١ذح ٌزىْٛ عذ٠ذح أشىبي
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 فٟ  ٌٍّإعغبد ٠ٛفش ف١ٙب،ٚاعزخذاِٗ اٌّخجأح اٌّؼٍِٛبد اعزخلاص ئٌٟ ٠ٙذف اٌج١بٔبد لٛاػذ فٟ اٌزٕم١ت

 وضشح ئٌٟ ثبلإػبفخ اٌج١بٔبد لٛاػذ فٟ اٌّؼٍِٛبد أُ٘ ػٍٟ ٚاٌزشو١ض اعزىشبف ػٍٟ اٌّغبلاد ع١ّغ

 ِؾً اٌج١بٔبد فٟ اٌزٕم١ت رم١ٕخ أطجؾذ  اٌج١بٔبد ثمٛاػذ ٠غّٟ ِب فٟ  ٚاٌّخضٔخ  اٌّٛعٛدح اٌج١بٔبد

 ٠غّٟ ِب اٌؼخّخ اٌزخض٠ٓ ِغزٛدػبد أزشبس ص٠بدح ِٚغ ، ِٕٙب ٌلاعزفبدح  اٌجبؽض١ٓ ِٓ ػذ٠ذ ِٓ رغبؤي

(data warehouses) اٌّؼٍِٛبد لاعزخلاص ٚٚعبئً ٚؽشق رم١ٕبد ئ٠غبد اٌؼشٚسٞ ِٓ ،أطجؼ 

 رطج١مبد ثبعزخذاَ ، اٌمشاساد ٚارخبر اٌّشبوً ؽً فٟ ٚاعزغلاٌٙب اٌّىذعخ اٌج١بٔبد  ٘زٖ ِٓ ٚاٌّؼشفخ

 الإٔغبْ ٠فىش وّب ٠فىش" اٌؾبعٛة عؼً ػٍٟ لبئّخ رو١خ ؽذ٠ضخ رىٌٕٛٛع١ب رؼزجش ٚاٌزٟ اٌؾذ٠ضخ اٌؾبعٛة

 ؽً فٟ ٌٍّغبػذح رو١خ ثطشق اٌج١بٔبد  ٘زٖ ػٍٟ ٚاٌزٕم١ت اٌىشف فىشح عبءد " الإٔغبْ ٠فؼً وّب ٠ٚفؼً

 . اٌج١بٔبد لٛاػذ ِٓ اٌّؼشفخ اعزىشبف خطٛاد ِٓ خطٛح ٚرؼزجش اٌمشاساد  ٚارخبر اٌّشبوً

 انثياَاخ تُقية أسهىب أهًيح 1.9.1
 ِف١ذح أّٔبؽ لاعزخشاط ٚ٘بئٍخ ػخّخ ث١بٔبد فٟ ٚاٌجؾش ٌلاعزىشبف رؾ١ٍ١ٍخ ػ١ٍّخ •

 .ػٕبطش٘ب ث١ٓ الاسرجبؽ ِٚذٞ اٌؼلالبد ٚئ٠غبد

 .ِزٛلؼخ غ١ش عذ٠ذح ػلالبد ػٍٟ ٌٍؾظٛي اٌج١بٔبد رؾ١ًٍ اعً ِٓ •

 اٌزؾ١ًٍ اٌمشاس ِزخزٞ ف١ٗ ٠ّبسط افزشاػٟ ػبٌُ ئٌٝ اٌٛالؼٟ الأٔظّخ ػبٌُ ٔمً •

 أْ ئٌٝ  اٌذلخ اٌؼب١ٌخ اٌشع١ّخ اٌمذسح راد اٌؾبعٛة شبشبد ػٍٝ اٌفشػ١بد ٚاخزجبس

 ِٓ ِب٠ذسعْٛ ثشأْ اٌمشاساد ارخبر لجً ٚلٕبػبد فُٙ ِٓ ئ١ٌٗ ٠طّؾْٛ ِب ئٌٝ ٠ظٍٛا

 . أٔظّخ

 .اٌج١بٔبد ٌى١ّبد ئؽظبئ١ب رمذ٠شا ِمذسح ئعبثبد اعزٕزبط صُ ِٚٓ اٌزٕجإ •

 انثياَاخ تُقية أسهىب أهذاف 1.9.1
 ٟٚ٘ ِف١ذح، أّٔبؽ ٚاعزخلاص أزضاع ئٌٟ ٠ٙذف اٌج١بٔبد لٛاػذ فٟ اٌزٕم١ت ئْ •

 لٛاػذ اعزخذاَ ٚأزشبس اٌغش٠غ اٌزطٛس ظً فٟ ِّٙخ أطجؾذ ؽذ٠ضخ، رىٌٕٛٛع١ب

 .اٌج١بٔبد

 اعزىشبف، ػٍٟ اٌمذسح اٌّغبلاد ع١ّغ فٟ الأِٓ ٚأعٙضح ٌٍّإعغبد ٠ٛفش اعزخذاِٙب •

 .اٌج١بٔبد لٛاػذ فٟ اٌّؼٍِٛبد أُ٘ ػٍٟ ٚاٌزشو١ض

 ٚالارغب٘بد، اٌغٍٛن ٚاعزىشبف اٌّغزمج١ٍخ اٌزٕجإاد ثٕبء ػٍٟ اٌزٕم١ت رم١ٕبد رشوض •

 .إٌّبعت اٌٛلذ فٟ ٚارخبر٘ب اٌظؾ١ؾخ اٌمشاساد ثزمذ٠ش ٠غّؼ ِّب

 إٌٛػ١خ رٍه ثخبطخ ، ل١بعٟ ٚلذ ٚفٟ ، الأعئٍخ ِٓ اٌؼذ٠ذ ػٍٟ اٌزٕم١ت رم١ٕبد رغ١ت •

 الإؽظبء رم١ٕبد ،ثبعزخذاَ ِغزؾ١لا ٠ىٓ ٌُ ،ئْ ػ١ٍٙب الإعبثخ ٠ظؼت اٌزٟ الأعئٍخ ِٓ

 .الإعشاءاد ِٓ ٚاٌؼذ٠ذ ؽ٠ٛلا ٚلزب رغزخذَ فأٙب ٚعذد ٚاْ وبٔذ ٚاٌزٟ ، اٌىلاع١ى١خ
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  انثياَاخ في انتُقية ًَارج     1.9.1

 اػزّبدا اٌزٕجإاد أفؼً ئ٠غبد ٠ؾبٚي  (predictive data mining):  اٌزٕجإ٠خ إٌّبرط •

 فٟ ع١ؾذس ِب ٌزٛلغ اٌمذ٠ّخ اٌّؼٍِٛبد ػٍٟ اٌزٕم١ت ٘زا ٠ٚغزخذَ اٌّؼط١بد ػٍٟ

 .اٌّغزمجً

 اٌج١بٔبد رٕظ١ُ ئػبدح ػٍٟ رؼزّذ:  ( Descriptive data mining) اٌٛطف١خ إٌّبرط •

 .ف١ٙب اٌّٛعٛدح اٌّإششاد  لاعزخشاط أػّبلٙب فٟ ٚاٌزٕم١ت

   

 (1-2) شىً

  :َىػاٌ إني وتُقسى 

     اٌزٕجإ٠خ إٌّبرط •

                                                       اٌٛطف١خ إٌّبرط •
            

 انثياَاخ في نتُقيةا أدواخ 1.9.1
 

  اٌض١ِٕخ اٌغلاعً •

  اٌزظ١ٕف . •

 اٌزٕجإ •

  اٌزٍخ١ض •

  اٌزغضئخ •

    الاسرجبؽ رؾ١ًٍ •

  الأؾشافبد أٚ اٌزغ١شاد ػٓ اٌىشف •
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 انثياَاخ في انتُقية ػًهيح يراحم 1.9.1

 : ٠ٍٟ وّب اٌج١بٔبد فٟ اٌزٕم١ت ػ١ٍّخ خطٛاد ٚ ِشاؽً رٍخ١ض ٠ّىٓ

 الأػّبي ؽج١ؼخ فُٙ . •

 .الأػّبي رٛاعٙٙب اٌزٟ اٌّغبئً ٚ اٌّشبوً فُٙ ٘ٛ اٌّؼشفخ لاوزشبف الأٚي اٌّطٍت ٠ؼزجش

 ٚعٛد ٠زطٍت ِّب اٌج١بٔبد، فٟ اٌزٕم١ت ِٓ الأػظُ إٌّفؼخ رؾم١ك ٠ّىٓ و١ف أخش، ثّؼٕٟ ٚ

  .الأػّبي لأ٘ذاف ِٚؾذدح ٚاػؾخ ط١غخ

   اٌج١بٔبد فُٙ •

 فٟ اٌزٕم١ت ػ١ٍّخ ٔغبػ فٟ ُِٙ ػبًِ اٌج١بٔبد ٚؽج١ؼخ ِب١٘خ ِؼشفخ ِغبٌخ رؼزجش

 اٌّظ١ّّٓ ِغبػذح رؼٕٟ ع١ذح ثظٛسح اٌج١بٔبد ِؼشفخ أْ ؽ١ش اٌّؼشفخ اوزشبف ٚ اٌج١بٔبد

 .ػب١ٌخ ثذلخ اٌّؾذدح ٌٍّغبئً اٌّغزخذِخ الأدٚاد أٚ اٌخٛاسص١ِبد اعزخذاَ ػٍٝ

 ٌٕظبَ اٌىفبءح ٚ اٌفؼب١ٌخ سفغ ئٌٝ ثبلإػبفخ إٌغبػ فشص رؼظ١ُ ئٌٝ ٠مٛد ٚ٘زا

 ِغزٛدع فٟ اٌج١بٔبد رغ١ّغ ئٌٝ اٌج١بٔبد فٟ اٌزٕم١ت ػ١ٍّخ ٚلارؾزبط .اٌّؼشفخ اوزشبف

 اؽزىبس ػذَ الأفؼً فّٓ الأٔظّخ، فٟ ِٛعٛد اٌج١بٔبد ِغزٛدع وبف ئرا أِب اٌج١بٔبد،

 .اٌج١بٔبد فٟ اٌزٕم١ت ٌغشع ِجبشش ثشىً اٌّغزٛدع

 :وب٢رٟ اٌج١بٔبد فُٙ ٌؼ١ٍّخ اٌؼشٚس٠خ اٌخطٛاد رٍخ١ض ٠ّىٓ ٚ

  اٌج١بٔبد رغ١ّغ •

 اعزخذاَ رٌه فٟ ثّب اٌذساعخ فٟ اٌج١بٔبد ِظذس رؾذ٠ذ ٔؾٛ اٌّٛعٙخ اٌخطٛح ٟ٘ ٚ     

 .(ٚغ١ش٘ب اٌؼشائت ٚ اٌّشٚس)  ِضً اٌخبسع١خ اٌؼبِخ اٌج١بٔبد

 اٌج١بٔبد رٛط١ف •

 .اٌغذاٚي أٚ اٌٍّفبد ِٓ اٌٛاؽذ اٌٍّف ِؾز٠ٛبد رٛط١ف ػٍٝ رشوض اٌزٟ اٌخطٛح ٟٚ٘   

 رؾم١مٙب ٚ اٌج١بٔبد عٛدح •

 وٛٔٙب أٚ اٌؼشٚس٠خ غٟ اٌج١بٔبد ثؼغ ئّ٘بي أٚ رم١ًٍ وبْ ئرا ِب رؾذد اٌخطٛح ٘زٖ     

 ِّب ع١ذح ث١بٔبد ئٌٟ ٠ؾزبط اٌغ١ذ إٌّٛرط لاْ .اٌذساعخ فٟ رظٍؼ لا ٚلذ اٌغٛدح سد٠ئخ

 .دل١ك ِؼّْٛ ٚراد طؾ١ؾخ اٌج١بٔبد رىْٛ أْ ٠زٛعت

  ٌٍج١بٔبد الاعزششبدٞ اٌزؾ١ًٍ •
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 اٌزٟ اٌّجبشش اٌزؾ١ًٍ ػ١ٍّخ أٚ  اٌزظٛس أٚ اٌّشئٟ الإظٙبس ِضً الأعب١ٌت  رغزخذَ         

 رشوض لأٔٙب ٚػشٚس٠خ ِّٙخ اٌخطٛح  ٘زٖ رؼزجش ٌٍج١بٔبد الأٌٟٚ اٌزؾ١ًٍ ئعشاء ئٌٟ رٛدٞ

 .اٌذساعخ ل١ذ ثبٌّشىٍخ اٌّزؼٍمخ اٌفشػ١بد رط٠ٛش ػٍٝ

 

 

 اٌج١بٔبد ر١ٙئخ •

 : اٌزب١ٌخ اٌخطٛاد ٚرشًّ   

 .اٌؼ١ٕخ ؽغُ ٚ اٌّزٛلؼخ اٌّزغ١شاد اخز١بس ٚرؼٕٟ الاخز١بس •

 رؾ٠ٍٛٙب ٚ اٌّزغ١شاد ط١بغخ •

 .اٌفؼبٌخ إٌّبرط ٌجٕبء اٌغذ٠ذح اٌّزغ١شاد رظبؽ أْ دائّب ٠غت ؽ١ش

 اٌج١بٔبد ػٓ اٌزٕم١ت دساعخ فٟ اٌج١بٔبد ِغب١ِغ أْ ؽ١ش  اٌج١بٔبد رىبًِ •

 ثؾبعخ رىْٛ اٌزٟ لأغشاع ِزؼذدح ث١بٔبد لٛاػذ فٟ خضٔٙب اٌّّىٓ ِٓ

 . ٚاؽذح ث١ب١ٔخ لبػذح فٟ رٛؽ١ذ٘ب

 ؽمٛي رشر١ت  ئػبدح فٟ اٌخطٛح  ٘زٖ رزؼٍك ؽ١ش  اٌج١بٔبد رٕغ١ك ٚ رظ١ُّ •

 . اٌج١بٔبد فٟ اٌزٕم١ت ّٔٛرط فٟ ٠زطٍت وّب اٌج١بٔبد

 صجٛرٙب ٚ اٌؾً ّٔبرط ط١بغخ •

 ٚ اٌخطأ ػ١ٍّخ خلاي ِٓ ٠زُ اٌذل١ك ٚ اٌغ١ٍُ اٌؾً ّٔٛرط ط١بغخ ٚ ثٕبء ئْ

 ػٓ اٌزٕم١ت فٟ اٌّزخظظ١ٓ ِغبػذح ئٌٝ اٌؼ١ٍّخ  ٘زٖ ِضً رؾزبط ِب وض١شا ؽ١ش اٌظٛاة،

 اٌّشىٍخ ٌؾً ّٔٛرط أفؼً ػٍٝ ٌٍؾظٛي اٌجذائً ِخزٍف ٚفؾض  اخزجبس ثٙذف اٌج١بٔبد

 .اٌذساعخ ل١ذ

  إٌّٛرط ٔزبئظ رؼ١ًٍ ٚ اٌزم١١ُ •

 ػ١ٍّخ ِجبششح رغشٞ ، طذلخ ن  صجبرٗ ِٓ اٌزؾمك ٚ إٌّٛرط ط١بغخ ٠زُ ؽبٌّب

 ٘زٖ ٔزبئظ أْ ٚثّب إٌّٛرط ثٛاعطخ رغز٠زٙب ٠زُ اٌزٟ اٌج١بٔبد   خؽضِ صجبد ِٓ اٌزؾمك

 اٌج١بٔبد ؽضِخ صجبد فٟ اٌفؼ١ٍخ إٌزبئظ ِغ رمبسْ  اٌّزٛلؼخ إٌزبئظ فبْ ٌزا ، ِؼشٚفخ اٌج١بٔبد

  إٌّٛرط دلخ ِٓ اٌزؾمك ئٌٟ اٌّفبػٍخ أٚ اٌّمبسٔخ  ٘زٖ ٚرٛدٞ اٌزشغ١ً ل١ذ

  إٌّٛرط رٛص٠غ ٚ ٔشش •

 ٌّغبػذح إٌّظّخ داخً إٌّٛرط رٛص٠غ ٚ ٔشش ػٍٝ اٌخطٛح  ٘زٖ رشزًّ ؽ١ش

 اٌّغزف١ذ٠ٓ ٌذٞ اٌشػب ٠ؾمك أْ أ٠ؼب ٠غت اٌظبٌؼ إٌّٛرط ٚاْ . اٌمشاس طٕغ ػ١ٍّخ

 ِظغش ّٔٛرط أٚ الاعزششبد٠خ اٌذساعخ خلا ِٓ ٠زُ أْ لاثذ إٌّٛرط اخز١بس  أْ ؽبٌّب

 . اٌشبٍِخ اٌذساعخ ِٓ
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 الآنح تؼهى 1.9.1

 ثزظ١ُّ  رٙزُ .اٌؾبعٛة لأعٙضح اٌزؼٍُ ػٍٝ اٌمذسح رٛفش اٌزٟ الاططٕبػٟ اٌزوبء فشٚع أؽذ ٘ٛ

 ِٓ ٕ٘بن ِغز١٠ٛٓ .”اٌزؼٍُ“ خبط١خ ثبِزلان ٌٍؾبعٛة رغّؼ اٌزٟ ٚاٌزم١ٕبد اٌخٛاسص١ِبد ٚرط٠ٛش

 اٌج١بٔبد ِٓ ػبِخ ٚأؽىبَ لٛاػذ ثبعزٕزبط الاعزمشائٟ اٌزؼٍُ ٠مَٛ .ٚالإعزٕزبعٟ الاعزمشائٟ :اٌزؼٍُ

 .اٌؼخّخ

 اٌزٕجإاد ثظٕغ ٠ٚٙزُ .Computational Statistics اٌؾٛعجخ ئؽظبء ػٍُ ِغ ”ا٢ٌخ ػٍُ“ ٠زذاخً

 اٌزٞ ، Mathematical Optimization اٌش٠بػٟ اٌزؾغ١ٓ ػٍُ ٠شرجؾ اٌؾبعت، اعزخذاَ خلاي ِٓ

 اٌٛعبئً ِٓ اٌىض١ش ٠ٛفش اٌّزبؽخ،وّب اٌجذائً ِٓ اٌؼذ٠ذ ث١ٓ ِٓ الأفؼً اٌجذ٠ً اخز١بس ػٍٝ ٠شوض

 [6].ا٢ٌخ ٌزؼٍُ ٚاٌزطج١مبد ٚإٌظش٠بد

  انتؼهى أَىاع 1.9.9

 .المراقب التعلم •

 .المراقب الغٌر التعلم •

 ربط إلً ٌهدف الذي  المراقب التعلم  وهو الآلة تعلم أنواع من نوع علً البحث هذا  سٌتطرق

 والمخرجات (input) للمدخلات أمثلة إعطاء طرٌق عن وذلك والمخرجات المدخلات

(output)  المعلم قبل من للآلة المرغوبة . 

 الأكثر   النوع وهو التصنٌف أداة هً المراقب التعلم عملٌة فً المستخدمة الأدوات أهم من

 عملٌة وهدف   .أكثر أو نوعٌن إلى مصنفا الدخل ٌكون النوع هذا فً .الآلة تعلم فً استخداما

 .سابقًا المعرفة الأنواع من أكثر أو نوع إلى جدٌد دخل أي تصنٌف   ٌستطٌع نموذج   إنتاج   التعلم

 .الوجوه على التعرف وعملٌة الإلكترونً البرٌد تصنٌف عملٌة   النوع، هذا على مثال
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 الفصل الثانً

 انساتقح اساخانذر 1.11

  انًقذيح 1.11.1

 رؾ١ًٍ فٟ اٌج١بٔبد ػٍٟ اٌزٕم١ت ِغبي فٟ لذِذ اٌزٟ ٚاٌجؾٛس اٌذساعبد اٌجبة ٘زا فٟ عٕزٕبٚي

 اٌىض١ش ؽً ٚفٟ الاعزخذاِبد ِٓ وض١ش فٟ ِٕٙب ٚالإعزفبدٖ  ٌٍج١بٔبد رزؾب٠ب٘ب و١ف١خ ٚرزجغ اٌّشٚس، ث١بٔبد

 .اٌّشبوً ِٓ

• S. Krishnaveni، (2011) ، ًّؽذصذ اٌزٟ ثبلإطبثبد ٌٍزٕجإ اٌزظ١ٕف ّٔبرط ثؼغ ِغ اٌؼ 

 [7] ِٚمبسٔزٙب ١ٔغ١ش٠ب فٟ ع١ش ؽبدس فٟ

 decision) رؾ١ًٍ أْ ؽ١ٓ فٟ اٌمبئّخ (neural networks) ٔٙظ ػٍٝ اٌجؾش ٘زا ٠غزخذَ

trees)  رظ١ٕف رُ.اٌغش٠ؼخ اٌطشق ػٍٝ اٌّغضسح ِٓ اٌؾذ ػٍٝ ٌٍؼًّ اعزخذاِٙب ٠ّىٓ اٌج١بٔبد 

 neural) رم١ٕخ ثبعزخذاَ اٌّغزّشح اٌج١بٔبد رؾ١ًٍ رُ ؽ١ش ٚفئ٠ٛخ ِغزّشح ث١بٔبد فٟ اٌج١بٔبد

networks)  رم١ٕخ ثبعزخذاَ اٌفئ٠ٛخ ٚاٌج١بٔبد الاططٕبػ١خ (decision trees). إٌزبئظ ٚأظٙشد 

 .أػٍٝ دلخ ِٚؼذي ألً خطأ ثّؼذي  (neural networks) ػٍٝ رفٛق (decision trees) ٔٙظ أْ

 اٌغ١طشح ٚفمذاْ الإؽبساد، أفغبس ثغجت ٌٍؾٛادس ِّٙخ أعجبة صلاصخ ػٍٝ اٌجؾش ٘زا ٠ؼزّذ

 .اٌغشػخ ِٓ ٚالإوضبس

• (2016) Naina et. Al.  َِغ اٌزظ١ٕف، ّٔٛرط اعزخذ Dichotomiser 3 اٌزىشاس٠خ  

 C 4.5 خٛاسص١ِخ رؼض٠ض ِغ اٌؾب١ٌخ اٌخٛاسص١ِخ رمبسْ وّب .(decision trees) ٚخٛاسص١ِخ

 اٌىج١شح اٌج١بٔبد ِغّٛػبد ٔغزخذَ ػٕذِب اٌّف١ذ ِٓ أْ أظٙشد أٔٙب Weka أداح اعزخذاَ ِغ

 [8].عذا ِإصشح ٟ٘ ٚإٌزبئظ
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• K. Geetha 2015 ٖاٌّشٚس ؽٛادس ث١بٔبد ػٍٝ رؼًّ اٌذساعخ ٘ز ِٓ Tamilnadu city. 

 ؽٛادس ث١بٔبد ئداسح رزُ .اٌطشق ؽٛادس ػذد رم١ًٍ ٘ٛ اٌذساعخ ٘زٖ ِٓ اٌشئ١غٟ ٚاٌٙذف

 [9].ِظٕفخ غ١ش ثطش٠مخ سل١ّخ رٕغ١مبد أٚ ٔض شىً فٟ اٌّشٚس

 ِٓ ٚاٌٙذف اٌؾٛادس ث١بٔبد رؾ١ًٍ ثؼًّ  2015 اٌغٛداْ فٟ اٌذساعخ ٘زٖ ٚأعّبء ِؼب٠ٚخ  لذَ •

 فٟ اٌؼظج١خ اٌشجىخ ٚاعزخذَ اٌشجبة ؽٛادس ِغ ٚػلالزٙب اٌطشق ؽٛادس  اٌذساعخ

 [10].اٌجؾش

• Miao Chong ِٖأخٛرح اٌّزؾذح اٌٛلا٠بد فٟ اٌّشٚس ؽٛادس ث١بٔبد ػٍٟ رؼًّ اٌذساعخ ٘ز 

ِٓ (NASS) ػٍٟ اػزّبدا اٌٙذف ٔٛػ١خ وشف فٟ رو١خ ا٢ٌخ ٌغخ عؼً اٌجؾش ِٓ ٚاٌٙذف 

 اٌؼٛاَ ثؼغ

 

  اٌغبثمخ اٌذساعبد ث١ٓ اٌّمبسٔخ ٠ٛػؼ عذٚي

 ػؼف ٔمبؽ ٚاٌزم١ٕبد الأدٚاد اٌغٕخ اٌذساعخ
 اٌذساعخ

1 2011 neural 
networks 

 ٠ٛعذ لا

2 2016 Weka ٚخٛاسص١ِخ 
(decision trees) 

 اٌج١بٔبد لٍخ

 ٠ٛعذ لا  2015 3

 لا٠ٛعذ اٌؼظج١خ اٌشجىخ 2015 4

5 2015 neural 
networks-

support vector 
machine- 

 لا٠ٛعذ

 Weka(support 2017 اٌّمزشػ اٌجؾش
vector 

machine-شغشح 
 naïve– اٌمشاس

Bayes) 

 ثؼغ فمذاْ
 اٌج١بٔبد

 
 (2-2) رقى اندذول                                                    
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 الأول انفصم
 انثحج يُهديح 1.11

 انًقذيح 1.11.1

 اٌّإعغخ رٛاعٙٙب اٌزٟ اٌّشبوً فُٙ  ِٓ اٌجؾش فٟ اٌّزجؼخ إٌّٙغ١خ ػٓ ٠زؾذس اٌمغُ ٘زا

 ٠ٚٛػؼ اٌج١بٔبد، رغ١ّغ و١ف١خ ٠ٚٛػؼ  , اٌج١بٔبد ِب١٘خ ِٚؼشفخ ع١ذح ثظٛسح اٌج١بٔبد فُٙ فٟ ٚوزٌه

 . اٌزؾ١ًٍ فٟ CRISP-DM اي ِٕٙغ١خ اعزخذاَ رُ وّب اٌج١بٔبد رٍه ِٓ ِزغ١ش وً ِؼٕٟ

  الأػّبي ؽج١ؼخ •

 اٌزؾ١ًٍ ػ١ٍّخ أْ ٔغذ ٌٍّشٚس اٌؼبِخ الإداسح ِٓ اٌّأخٛرح اٌج١بٔبد ئٌٟ دساعزٕب خلاي ِٓ

 الإؽظبئ١خ اٌطش٠مخ رغزخذَ أٔٙب أٞ  ٌٍج١بٔبد رم١ٍذٞ  رؾ١ًٍ ػٓ ػجبسح  اٌج١بٔبد فٟ اٌّغزخذِخ 

 فٟ ثذ٠ً ئ٠غبد  ِٓ لاثذ ٌزٌه اٌج١بٔبد ِٓ رغزف١ذ لا لأٔٙب اٌّشىٍخ رىّٓ ٕٚ٘ب ث١بٔبرٙب رؾ١ًٍ فٟ

 ئ٠غبد ِٓ اٌذساعخ ٘زٖ رّىٕذ ٌزٌه , وج١شح ثظٛسح اٌج١بٔبد ٘زٖ ِٓ ٌلاعزفبدح اٌزؾ١ًٍ ػ١ٍّخ

  .  اٌزؾ١ًٍ فٟ ا٢ٌخ رؼٍُ اعزخذِذ ؽ١ش وج١شح ثظٛسح اٌج١بٔبد ِٓ ٚالاعزفبدح اٌؾً

 ُٙاٌج١بٔبد ف 

 -:الأرٟ فٟ رٍخ١ظٙب ٠ّىٓ اٌج١بٔبد فُٙ ٌؼ١ٍّخ اٌؼشٚس٠خ اٌخطٛاد ِٓ

   اٌج١بٔبد رغ١ّغ  

 اٌخشؽَٛ ٌٛلا٠خ اٌؾٛادس عغلاد ِٓ ٌٍّشٚس اٌؼبِخ الإداسح ِٓ اٌج١بٔبد ٘زٖ رغ١ّغ رُ ٌمذ 

 .َ 2017 اثش٠ً ئٌٟ ٠ٕب٠ش ِٓ اٌفزشح ِٓ ٚرٌه

 اٌج١بٔبد رٛط١ف   

  . ؽذح ػٍٟ ِزغ١ش وً ثٛطف عٕمَٛ ِزغ١ش 12 ِٓ اٌج١بٔبد رزىْٛ

 . ٔظ١خ ث١بٔبد ٟٚ٘ اٌخشؽَٛ ٚلا٠خ ِؾ١ٍبد ألغبَ ثٙب ٚٔمظذ  : الألغبَ •

 اٌّؾ١ٍخ اعُ #

 اٌخشؽَٛ 1

 اٌغجً 2

 اِجذح 3

 ا١ًٌٕ ششق 4

 وشسٞ 5

 ثؾشٞ 6

 اِذسِبْ 7

    (1-1-3) سلُ عذٚي                                  



15 
 

 . الأعجٛع أ٠بَ  ثٙب ٚٔمظذ  : ا١ٌَٛ

 ا١ٌَٛ                  #                 

 اٌغّؼخ 1

 اٌغجذ 2

 الأؽذ 3

 الاص١ٕٓ 4

 اٌضلاصبء 5

 الأسثؼبء 6

 اٌخ١ّظ 7

 (2-1-3) سلُ عذٚي                            

 .اٌؾذس ف١ٙب عغً اٌزٟ اٌشٙٛس ثٙب ٚٔمظذ :  اٌشٙٛس

 اٌشٙش                 #                   

 ٠ٕب٠ش 1

 فجشا٠ش 2

 ِبسط 3

 اثش٠ً 4

 (3-1-3) سلُ عذٚي                             

 .)عغ١ُ أرٞ رؼٕٟ ,2 ٚفبح ؽبٌخ1 )ئٌٟ ٠ٕٚمغُ رغغ١ٍٗ رُ اٌزٞ اٌؾذس ٔٛع ثٗ ٠مظذ : اٌؾبدس ٔٛع

  اٌّزُٙ ػّش

 اٌّزُٙ ػّش #

 عٕخ20 ئٌٟ عٕخ11 ِٓ الأػّبس 2

 عٕخ 30 ئٌٟ عٕخ 21 ِٓ الأػّبس 3

 عٕخ 40 ئٌٟ عٕخ 31 ِٓ الأػّبس 4

 عٕخ 50 ئٌٟ عٕخ 41 ِٓ الأػّبس 5

 فٛق فّب 51 ِٓ الأػّبس 6

 (4-1-3) سلُ عذٚي                                                

 .)ِغبءا :َ ,طجبؽب :ص( ئٌٟ ٠ٕٚمغُ رغغ١ٍٗ رُ اٌزٞ اٌؾبدس ٚلٛع صِٓ ثٗ ٠ٚمظذ :اٌؾبدس صِٓ

 .أٚأضٟ روش اٌشخض ٔٛع ثٗ ٠ٚمظذ:  اٌغٕظ
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 .اٌغبئك ٠غزخذِٙب اٌزٟ اٌشخظخ ثٙب ٠ٚمظذ  :اٌغبئك سخظخ

 اٌشخظخ ٔٛع #

 أعٕج١خ سخظخ ٠ؾًّ أعٕج١خ

 اٌخشؽَٛ ِلاوٟ سخظخ ٠ؾًّ ؿ َ

 اٌخشؽَٛ ػِّٟٛ سخظخ ٠ؾًّ ؿ ع

 ٚلائٟ ػِّٟٛ سخظٗ ٠ؾًّ ٚ ع

 ٚلائٟ ِلاوٟ سخظٗ ٠ؾًّ ٚ َ

  سخظخ ٠ؾًّ وبْ ئرا رؾذ٠ذ لا٠ّىٓ ِؾذد غ١ش

 ل١بد٠خ سخظخ ٠ٍّه لا لا٠ٍّه

 (5-1-3) سلُ عذٚي

 ,ؽبفٍخ ,طبٌْٛ ,ِٛرش) أِضٍزٙب ِٚٓ اٌؾبدس فٟ رغججذ اٌزٟ اٌؼشثخ ٔٛع ثٙب ٠ٚمظذ - : اٌّشوجخ ٔٛع

 (.اٌّٛد٠لاد ٚع١ّغ ,سوشخ

 ,اٌظٛي ػّش ,خزُ ػج١ذ شبسع ,ِذٟٔ شبسع( ِضً اٌؾبدس ف١ٗ ٚلغ اٌزٞ اٌطش٠ك ثٗ ٠ٚمظذ  :اٌشبسع

 .)ٚغ١ش٘ب

 . اٌؾبدس ِٛلغ ثٗ ٠مظذ  : اٌّٛلغ

 .)رؾذ فّب 10 ِٓ الأػّبس رؼٕٟ( "1" ئٌٟ ثبلاػبفٗ اٌّز١ّٙٓ أػّبس ٔفظ ٟ٘ : اٌّظبة ػّش

 اٌّزُٙ ػّش #

 عٕخ20 ئٌٟ عٕخ11 ِٓ الأػّبس 2

 عٕخ 30 ئٌٟ عٕخ 21 ِٓ الأػّبس 3

 عٕخ 40 ئٌٟ عٕخ 31 ِٓ الأػّبس 4

 عٕخ 50 ئٌٟ عٕخ 41 ِٓ الأػّبس 5

 فٛق فّب 51 ِٓ الأػّبس 6

 رؾذ فّب 10 ِٓ الأػّبس 1

                                             

 (6-1-3) سلُ عذٚي                                  
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 (7-1-3) رقى صىرج                                                          

 رؾم١مٙب ٚ اٌج١بٔبد عٛدح 

 ِؼّْٛ ٚراد طؾ١ؾخ اٌج١بٔبد رىْٛ أْ ٠زٛعت ِّب ع١ذح ث١بٔبد ئٌٟ اٌغ١ذ إٌّٛرط ٠ؾزبط

 ثؼغ ثذِظ ٚلّٕب ِّٙخ أٚ ػشٚس٠خ غ١ش رؼزجش اٌزٟ اٌج١بٔبد ثؼغ ؽزف ػ١ٍٕب رٛعت ٌزٌه دل١ك

 .(7-1-3) سلُ شىً فٟ ِٛػؼ وّب  اٌزظ١ٕف ػ١ٍّخ فٟ  اٌج١بٔبد ِٓ ٌٍزم١ًٍ ٚرٌه اٌج١بٔبد

 اٌج١بٔبد ر١ٙئخ  

 عب٘ضح اٌج١بٔبد ٚعؼً اٌؾمٛي وً رشر١ت ٚئػبدح ٚرٕغ١مٙب اٌج١بٔبد  ِٓ اٌّزغ١شاد اخز١بس رُ     

 . (8-2-3)  رقى اٌظٛسح فٟ ِٛػؼ وّب اٌزؾ١ًٍ ٌؼ١ٍّخ
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  (8-2-3) رقى صىرج
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 انثاَي انقسى

 انتصُيف 1.11

 انًقذيح 1.11.1

 ٘زا فٟ اٌزٕجإٞ اٌزؼٍُ أ٠ؼًب ٠ٚغّٝ ٌلإششاف اٌخبػغ اٌزؼٍُ  ِٕٙب أٔٛاع ػذح ئٌٟ ا٢ٌخ رؼٍُ ٠ٕمغُ     

 سعبئً  ِٓ ِغّٛػخ   ِضلا ، ِغجمًب اٌخشط ِؼشٚفِ  دخً ثبعزخذاَ  ا٢ٌخ رذس٠ت ٠زُ  اٌزؼٍُُّ ِٓ إٌٛع

 اٌخشط ِغ اٌذخً سثؾ و١ف١خ رؼٍُ ٚاٌّطٍٛة ِّٙخ، غ١ش أٚ ِّٙخ ئٌٝ ِغجمًب اٌّظٕفخ الإٌىزشٟٚٔ اٌجش٠ذ

 ِٓ فشػ١خ أٔٛاع   إٌٛع ٘زا رؾذ ٠ٕذسط .عذ٠ذ دخً أٞ أعً ِٓ ثبٌخشط اٌزٕجإ ِغزمجلًا  ثبلإِىبْ ١ٌظجؼ

 اٌزم١ٕبد أُ٘ ِٚٓ, اٌزظ١ٕف ٘ٛ إٌٛع ٘زا أِضٍخ ِٚٓ ا٢ٌخ رؼٍُ ٔظبَ ِٓ اٌّطٍٛة اٌخشط ثؾغت اٌزؼٍُ

 ,support vector machine .naïve Bayes اٌمشاس شغشح ٟٚ٘ ف١ٗ اٌّغزخذِخ

 انتصُيف  1.11.1
ب فٟ رؼٍُ ا٢ٌخ. فٟ ٘زا إٌٛع ٠ىْٛ اٌذخً ِظٕفب ئٌٝ ٔٛػ١ٓ أٚ أوضش. ٚ٘ٛ  ًِ إٌٛع الأوضشُ اعزخذا

ٚ٘ذفُ ػ١ٍّخ اٌزؼٍُ ئٔزبطُ ّٔٛرط  ٠غزط١غ رظ١ٕفَ أٞ دخً عذ٠ذ ئٌٝ ٔٛع أٚأوضش ِٓ الأٔٛاع اٌّؼشفخ 

 عبثمبً.

 تقُيح انتصُيف  1.11.1
( ِؼشفخ ِغجمب رغّٟ class( ثفئخ )xٌشثؾ ِغّٛػخ اٌخظبئض )  fاٌزظ١ٕف ٘ٛ ِّٙخ رؼ١ٍُ داٌخ ِؼ١ٕخ 

(y( رؼشف اٌذاٌخ )f.ثّٕٛرط اٌزظ١ٕف ) 

 (yخشط ِؼشف عبثمب)   (xدخً ٌٍّزغ١ش )  

                                                          

 (1-1-1انشكم )                                                    

ٚاٌزظ١ٕف  رزُ ػ١ٍّخ ثٕبء اٌّظٕف ثخطٛر١ٓ سئ١غ١ز١ٓ ّ٘ب اٌزؼ١ٍُ )خطٛح ثٕبء ّٔٛرط اٌزظ١ٕف( 

 )اعزخذاَ إٌّٛرط ١ٌزٕجأ ثفئبد اٌج١بٔبد اٌغ١ش ِؼشٚفخ(.

اٌزذس٠ت اٌّؾز٠ٛخ ػٍٟ عغلاد ِؼشٚفخ ٠زُ رذس٠ت خٛاسص١ِخ اٌزظ١ٕف )اٌزؼٍُ ( ػٍٟ ث١بٔبد  - أ

 بء اٌّظٕف اٌزٞ ٠غزخذَ ٌفؾض اٌج١بٔبد اٌزٟ رؾزٛٞ ػٍٟ اٌج١بٔبد .ٌٕج

 نموذج التصنيف
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٠زُ اداء اٌّظٕف ثؾغبة ػذد اٌغغلاد اٌّزٛلؼخ اٌّظٕفخ ثشىً طؾ١ؼ ٚاٌغغلاد اٌّظٕفخ  - ة

خ ثشىً خبؽئ ف١ّب ٠غّٟ ثّظفٛفخ اٌزؼبسة ٠زُ رم١١ُ اداء اٌّظٕفبد ثبٌؾظٛي ػٍٟ اػٍٟ دل

 ٚالً ٔغجخ خطب ػٕذ رطج١مٙب ػٍٟ ث١بٔبد الاخزجبس.

٠زُ عذٌٚخ ػذد اٌغغلاد اٌّظٕفخ ثشىً طؾ١ؼ ٚػذد اٌغغلاد اٌّظٕفخ ثشىً خبؽئ ػٍٟ 

 شىً ِظفٛفخ رغّٟ ِظفٛفخ اٌزؼبسع .

Predicted class 

Class 0 Class 1  Actual class 

FN TP Class 1 

TN FP Class 0 

                            

 (2-2-3) انشكم                           

 فٟ رىْٛ أْ اٌّزٛلؼخ class I فٟ اٌغغلاد ػذد ئٌٟ ٠ش١ش اٌزؼبسع ِظفٛفخ فٟ fij ِذخً وً

 فٟ خبؽئ ثشىً رٛلؼٙب رُ اٌزٟ class 0 اي فٟ اٌغغلاد ػذد ئٌٟ رش١ش f01 فّضلا class اي

 . class 1 اي

 : فبْ اٌّظفٛفخ ػٍٟ اػزّبدا

 .(f11+f00) ٟ٘ طؾ١ؼ ثشىً اٌّزٛلؼخ اٌغغلاد ِغّٛع

 .(f10+f01) ٟ٘ خطأ ثشىً اٌّزٛلؼخ اٌغغلاد ِغّٛع

 تقُياخ انتصُيف  1.11.1
 ٠زؼّٓ اٌزظ١ٕف ػذح رم١ٕبد سئ١غ١خ ع١ٕبلش ٘زا اٌجؾش صلاصخ رم١ٕبد :      

  شدرج انقرار  .1

ٕ٘بٌه ػذح خٛاسص١ِبد فٟ شغشح اٌمشاس فٟ ٘زا اٌجؾش عٛف ٠غزخذَ خٛاسص١ِخ 

j48 . 

1. Naïve Bayes 

 naïve Bayesعٛف ٠غزخذَ خٛاسص١ِخ  

1. Super vector machine 

 support vector machineعٛف ٠غزخذَ خٛاسص١ِخ  
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SVM Naïve  
Bayes  

 

Decision  
Trees  

 

 

**** * ** Accuracy in general 

* **** *** Speed of learning with  
respect to number of  

attributes and the number 
of  

instances  
 

**** **** **** Speed of classification  
 

** **** *** Tolerance to missing 
values 

**** ** *** Tolerance to irrelevant  
attributes  

 

*** * ** Tolerance to redundant  
attributes  

 

*** * ** Tolerance to highly  
Interdependent attributes 

(e.g.  
parity problems)  

 
**(not  

discrete)  
 

***(not  
continuous 

 

**** Dealing with  
discrete/binary/continuous  

attributes  
 

** *** ** Tolerance to noise 

** *** ** Dealing with danger of  
overfitting  

 

** **** ** Attempts for incremental  
learning  

 

* **** **** Explanation  
ability/transparency of  

knowledge/classifications  
 

* **** *** Model parameter 
handling 

 (3-2-3)  سلُ اٌغذٚي                                  

 اخز١بس ٠زُ عٛف الاعبط  ٘زا ػٍٟ ٚ ٌٍخٛاسص١ِبد اٌّمبسٔبد ثؼغ ٠ٛػؼ (3-2-3) سلُ اٌغذٚي

 . اٌزظ١ٕف ػ١ٍّخ اداح فٟ الافؼً اٌخٛاسص١ِخ
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 انثانج انفصم

 وانتقييى انتذرية 1.11
 

  يقذيح    1.11.1
 .اٌّظٕف اداء رم١١ُ ٠زُ رٌه ٚثؼذ  weka فٟ ئدخبٌٙب ؽش٠ك ػٓ اٌج١بٔبد رذس٠ت ٠زُ اٌمغُ ٘زا فٟ

 تذرية انخىارزيياخ ػهي انثياَاخ 1.11.1
 ػٍٟ ث١بٔبد ؽٛادس اٌّشٚس : supper vector machine رذس٠ت خٛاسص١ِخ 

ػٍٟ ث١بٔبد   support vector machine ٌزذس٠ت خٛاسص١ِخ  weka 3.8.1اعزخذِذ أداح  -

( صُ رُ testالاخزجبس )( ٌجٕبء ِظٕف اٌج١بٔبد ٚرُ اخزجبسٖ ػٍٟ ث١بٔبد  trainاٌؾٛادس ٌؼًّ  )

رم١١ُ أداح اٌّظٕف ِٓ خلاي ؽغبة دلخ اٌزظ١ٕف ٚٔغجخ اٌخطأ فٟ اٌزظ١ٕف ٠ّٚىٓ ؽغبة دلخ 

 -اٌّظٕفبد ثؾغبة الأرٟ :

اٌّظٕفخ ثشىً طؾ١ؼ ئٌٟ اٌغغلاد  class( ٔغجخ عغلاد ايprecision)ٔغجخ اٌؼجط١خ  -

 . classاٌّظٕفخ فٟ اي 

اٌّظٕفخ ثشىً طؾ١ؼ ئٌٟ ػذد ئٌٟ اٌغغلاد  classد اي( ٔغجخ عغلاrecallٔغجخ الاعزذػبء ) -

  classفٟ اي 

 ( أٞ ٠زُ رظ١ٕف اٌج١بٔبد ػٍٟ أٔٙب وبرثخ ٟٚ٘ فٟ اٌؾم١مخ طؾ١ؾخ FPالا٠غبث١خ اٌىبرثخ ) -

 ( رظ١ٕف ػٍٟ أٔٙب طؾ١ؾخ ٟٚ٘ فٟ اٌؾم١مخ ِٙذداد .fnاٌغٍج١خ اٌىبرثخ ) -

 ؾ١ؾخ ٟٚ٘ فٟ اٌؾم١مخ طؾ١ؾخ.( رظ١ٕف اٌغغلاد ػٍٟ أٔٙب طTPالا٠غبث١خ اٌظبدلخ ) -

 ( رظ١ٕف اٌغغلاد ػٍٟ أٔٙب ِٙذداد ٟٚ٘ فٟ اٌؾم١مخ ِٙذداد.fnاٌغٍج١خ اٌظبدلخ ) -

 ٠زُ ؽغبة دلخ اٌّظٕف اػزّبدا ػٍٟ ِؼذي اٌىشف ِٚؼذي الإٔزاس اٌىبرة .

 اعزخذَ ٘زا اٌجؾش ث١بٔبد ؽٛاس اٌّشٚس ٚوبٔذ ٔزبئظ اٌزذس٠ت وّب ٠ٍٟ :

Predicated class 

Class injured Class dead  Actual class 

 

 
0 851 Class dead 

367 0 Class injured 

رُ ٚاخز١بس اٌزذس٠ت إٌّبعت ٕٚ٘ب رُ اخز١بس ِزغخ اٌخ اٌذػُ   wekaثؼذ ادخبي اٌج١بٔبد ئٌٟ  

 (.3,3,3اٌؾظٛي ػٍٟ اٌظٛسح سلُ )
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 (3,3,3طٛسح سلُ )

 

 ػٍٟ ث١بٔبد ؽٛادس اٌّشٚس  naïve Bayes رذس٠ت خٛاسص١ِخ 

ػٍٟ ث١بٔبد اٌؾٛادس ٌؼًّ    naïve Bayes خٛاسص١ِخ ٌزذس٠ت  weka 3.8.1اعزخذِذ أداح  -

(train ( ٌجٕبء ِظٕف اٌج١بٔبد ٚرُ اخزجبسٖ ػٍٟ ث١بٔبد الاخزجبس )test صُ رُ رم١١ُ أداح )

فٟ اٌزظ١ٕف ِؼذي الأزاس اٌىبرة  اٌّظٕف ِٓ خلاي ؽغبة دلخ اٌزظ١ٕف ٚٔغجخ اٌخطأ ٚ

 -٠ّٚىٓ ؽغبة دلخ اٌّظٕفبد ثؾغبة الأرٟ :

اٌّظٕفخ ثشىً طؾ١ؼ ئٌٟ اٌغغلاد  class( ٔغجخ عغلاد ايprecision)ٔغجخ اٌؼجط١خ  -

 . classاٌّظٕفخ فٟ اي 

اٌّظٕفخ ثشىً طؾ١ؼ ئٌٟ ػذد ئٌٟ اٌغغلاد  class( ٔغجخ عغلاد ايrecallٔغجخ الاعزذػبء ) -

  classفٟ اي 

 ( أٞ ٠زُ رظ١ٕف اٌج١بٔبد ػٍٟ أٔٙب وبرثخ ٟٚ٘ فٟ اٌؾم١مخ طؾ١ؾخ FPخ )الا٠غبث١خ اٌىبرث -

 ( رظ١ٕف ػٍٟ أٔٙب طؾ١ؾخ ٟٚ٘ فٟ اٌؾم١مخ ِٙذداد .fnاٌغٍج١خ اٌىبرثخ ) -

 ( رظ١ٕف اٌغغلاد ػٍٟ أٔٙب طؾ١ؾخ ٟٚ٘ فٟ اٌؾم١مخ طؾ١ؾخ.TPالا٠غبث١خ اٌظبدلخ ) -

 ٟٚ٘ فٟ اٌؾم١مخ ِٙذداد. ( رظ١ٕف اٌغغلاد ػٍٟ أٔٙب ِٙذدادfnاٌغٍج١خ اٌظبدلخ ) -

 ٠زُ ؽغبة دلخ اٌّظٕف اػزّبدا ػٍٟ ِؼذي الإٔزاس اٌىبرة .

 اعزخذَ ٘زا اٌجؾش ث١بٔبد ؽٛاس اٌّشٚس ٚوبٔذ ٔزبئظ اٌزذس٠ت وّب ٠ٍٟ :
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                               Predicated class 

Class injured Class dead  Actual class 

 

 
1 851 Class dead 

367 61 Class injured 

 

رُ  naïve bayesخٛاسص١ِخ ٚاخز١بس اٌزذس٠ت إٌّبعت ٕٚ٘ب رُ اخز١بس   wekaثؼذ ادخبي اٌج١بٔبد ئٌٟ 

 (.3,3,3اٌؾظٛي ػٍٟ اٌظٛسح سلُ )

 (3,3,3اٌظٛسح سلُ )

 :ػٍٟ ث١بٔبد ؽٛادس اٌّشٚس  j48 رذس٠ت خٛاسص١ِخ 

( ٌجٕبء  trainػٍٟ ث١بٔبد اٌؾٛادس ٌؼًّ  )  j48 ٌزذس٠ت خٛاسص١ِخ  weka 3.8.1اعزخذِذ أداح 

( صُ رُ رم١١ُ أداح اٌّظٕف ِٓ خلاي ؽغبة دلخ testِظٕف اٌج١بٔبد ٚرُ اخزجبسٖ ػٍٟ ث١بٔبد الاخزجبس )

 -اٌزظ١ٕف ٚٔغجخ اٌخطأ فٟ اٌزظ١ٕف ٠ّٚىٓ ؽغبة دلخ اٌّظٕفبد ثؾغبة الأرٟ :

اٌّظٕفخ ثشىً طؾ١ؼ ئٌٟ اٌغغلاد  class( ٔغجخ عغلاد ايprecision)ٔغجخ اٌؼجط١خ  -

 . classاٌّظٕفخ فٟ اي 

اٌّظٕفخ ثشىً طؾ١ؼ ئٌٟ ػذد ئٌٟ اٌغغلاد  class( ٔغجخ عغلاد ايrecallٔغجخ الاعزذػبء ) -

  classفٟ اي 

 ( أٞ ٠زُ رظ١ٕف اٌج١بٔبد ػٍٟ أٔٙب وبرثخ ٟٚ٘ فٟ اٌؾم١مخ طؾ١ؾخ FPالا٠غبث١خ اٌىبرثخ ) -

 ػٍٟ أٔٙب طؾ١ؾخ ٟٚ٘ فٟ اٌؾم١مخ ِٙذداد .( رظ١ٕف fnاٌغٍج١خ اٌىبرثخ ) -

 ( رظ١ٕف اٌغغلاد ػٍٟ أٔٙب طؾ١ؾخ ٟٚ٘ فٟ اٌؾم١مخ طؾ١ؾخ.TPالا٠غبث١خ اٌظبدلخ ) -
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 ( رظ١ٕف اٌغغلاد ػٍٟ أٔٙب ِٙذداد ٟٚ٘ فٟ اٌؾم١مخ ِٙذداد.fnاٌغٍج١خ اٌظبدلخ ) -

 ٠زُ ؽغبة دلخ اٌّظٕف اػزّبدا ػٍٟ ِؼذي الإٔزاس اٌىبرة .

 ش ث١بٔبد ؽٛاس اٌّشٚس ٚوبٔذ ٔزبئظ اٌزذس٠ت وّب ٠ٍٟ :اعزخذَ ٘زا اٌجؾ

 

Predicated class 

Class injured Class dead  Actual class 

 

 
7 956 Class dead 

232 23 Class injured 

ٚلذ رُ  j48  ٌخٛاسص١ِخٚاخز١بس اٌزذس٠ت إٌّبعت ٕٚ٘ب رُ اخز١بس   wekaثؼذ ادخبي اٌج١بٔبد ئٌٟ 

 (.3,3,3اٌؾظٛي ػٍٟ اٌظٛسح سلُ )

 

 (3,3,3طٛسح سلُ )

              

  خىارزيياخ انتصُيفتقييى    1.11.1
 j48اٌزم١١ُ ثبٌٕغجخ ٌخٛاسص١ِخ   .3

Predicated class 

Class injured Class dead  Actual class 

 

 
7 956 Class dead 

232 23 Class injured 

 

accuracy recall FP Fn TP TN Precision 

97.5% 99.2% 9% 0.7% 99.2 % 81.8% 97.6% 
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 supper vector machineاٌزم١١ُ ثبٌٕغجخ ٌخٛاسص١ِخ   .3

Predicated class 

Class injured Class dead  Actual class 

 

 
0 851 Class dead 

367 0 Class injured 

 

Accuracy recall FP Fn TP TN Precision 

100% 70% 0% 0% 100% 100% 100% 

 

 naïve bayes.اٌزم١١ُ ثبٌٕغجخ ٌخٛاسص١ِخ 3

Predicated class 

Class injured Class dead  Actual class 

 

 
1 850 Class dead 

306 61 Class injured 

 

 

accuracy recall FP Fn TP TN Precision 

94.9% 99.9% 16.6% 0.11% 99.8% 26.2% 93.3% 

 

 

 يقارَح انخىارزيياخ في انتقييى  1.11.1
 accuracy recall FP FN TP TN Precision 

Naïve 

Bayes 
94.9% 99.9% 16.6% 0.11% 99.8% 26.2% 93.3% 

J48 97.5% 99.2% 9% 0.7% 99.2 % 81.8% 97.6% 

Supper 
vector 

machine 

100% 70% 0% 0% 100% 100% 100% 

The pest 
algorithm 

Supper 
vector 

machine 

Naïve 

Bayes 
Supper 
vector 

machine 

Supper 
vector 

machine 

Supper 
vector 

machine 

Supper 
vector 

machine 

Supper 
vector 

machine 

 

 (3-3-3عذٚي سلُ )
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 انثاب انراتغ 1

 
                                            انُتائح 

 وانتىصياخ
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 ٚاٌزٛط١بد إٌزبئظ

 انُتائح 1.1
 ِٓ خلاي ِمبسٔخ اٌخٛاسص١ِبد  اٌزٟ رُ اٌزٛطً ا١ٌٙب فٟ اٌغذٚي سلُ )( ٔغذ اْ 

 . أخشٞ ػلالبد لاعزٕزبط عب٘ضح ٚأطجؾذ ِٕٙغ١خ ثظٛسح اٌج١بٔبد رؾ١ًٍ رُ •

 دلخ ثّؼذي اٌج١بٔبد رؾ١ًٍ فٟ وفبءرٙب supper vector machine خٛاسص١ِخ اصجذ •

 .%0 خطأ ِٚؼذي 100%

  انتىصياخ 1.1
 ٔغجخ ٌٍج١بٔبد ػ١ّك رؾ١ًٍ ػًّ ِٓ اٌذاسعْٛ ٠زّىٓ ٌُ ٚاٌضِٓ اٌّزبؽخ ٌلإِىب١ٔبد ٔغجخً           

 : ة اٌذاسعْٛ ٔٛطٟ ٌزا. اٌّزغ١شاد ٌّؾذٚد٠خ

 ػ١ٍّخ فٟ رٛصش أْ ٠ّىٓ اٌزٟ اٌّفمٛدح اٌج١بٔبد ػٍٟ اٌؾظٛي ػٍٟ الإِىبْ ثمذس اٌّؾبٌٚخ •

 .) اٌّٛد٠ً ٚٔٛع ٚالإػبءح اٌغبئك ؽبٌخ( ِضً إٌّٛرط ثٕبء

 . اٌج١بٔبد ػذد ص٠بدح •

 . اٌزؾ١ًٍ ػ١ٍّخ فٟ خٛاسص١ِبد ػذح رغشثخ •
 

  انخاتًح 1.1
 ٠غزّش أْ ،أ١ٍِٓ الله ٘ذأب أْ ٌٛلا ٌٕٙزذٞ وٕب ِب ٚ ٘ذأب اٌزٞ لله اٌؾّذ ٔمٛي أْ ئلا اٌخزبَ فٟ ِٚبٌٕب

 فٟ ثؾضٕب ِٓ ثؼذٔب ِٓ ٠غزف١ذ ٚاْ ، اٌج١بٔبد فٟ ٌٍزٕم١ت خبطب ٔظبِب  اٌّؼ١ٕخ ٌٍغٙخ ٠ظجؼ ؽزٝ اٌجؾش

 .ف١ٗ أخطبٔب ِّب ٠غزف١ذٚا ٚاْ أطجٕب ِب
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