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ABSTRACT 

 

 
The dramatically increasing number of email users, and the increasing number 

of free email providers, like yahoo, hotmail, gmail, increase the number of 

unwanted emails which is known as 'Spam emails'.  

The huge number of spam emails received daily by users account, made the 

necessity  of existence of some sort of automated spam filters to detect and 

remove these unwanted emails. Several researchers have started working on 

automated techniques and tools that can be used to classify emails 

automatically into wanted (legitimate) or unwanted (spam) emails. 

Most of these filters are based on naïve Bayesian method.  This thesis 

introduces a new automated filter based on naïve Bayesian. The basic idea of 

this filter is to give each word appears in emails a probabilistic value, this value 

indicates its probable belonging to spam. As there are many common words 

appear in spam as well as legitimate messages with the same rate, the proposed 

filter has a preprocessing component which removes all common words. The 

researcher carefully collected these common words. 

In the training phase a set of 1300 emails (legitimate and Spam) has been used. 

In this phase the weight of every uncommon word is estimated as the 

probability of a given word in spam email divided by the probability of the 

same word in legitimate email.  

In classification, a Bayesian classifier uses the weight table generated in the 

training phase to classify a given email as spam or legitimate.  

The proposed filter has been tested on a dataset of 400 emails, 200 of them are 

Spam and 200 of them are legitimate, the proposed algorithm succeeded in 

detecting 90% of the spam messages.  
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  مستخلص ال

 
مزودي خدمة   مستخدمي البرید الالكتروني، وزیادة عدد في عدد الكبیرةزیادة الان 

زیادة عدد الرسائل غیر المرغوب فیھا والتي  إلى أدیاالبرید الالكتروني المجاني،  

  .)Spam(تعرف باسم سبام

ان العدد الكبیر من الرسائل غیر المرغوب فیھا التي تصل یومیا الى حسابات 

ف لاكتشا ةالأوتوماتیكی وجود بعض أنواع التصفیةالمستخدمین جعل من الامر المھم 

ان الكثیر من الباحثین بدأو بعمل ھذه  .ھذه الرسائل غیر المرغوب فیھا وایقاف

والتي تستخدم لتصنیف الرسائل الالكترونیة الى  ةالانواع من التصفیة الأوتوماتیكی

  . مرغوب فیھا وغیر مرغوب فیھا

 Bayesian(معظم ھذه المرشحات تعتمد على طریقة ونظریة بییز في الاحتمالات

Theory(.  

الفكرة الرئیسیة في ھذا المرشح ھو اعطاء كل كلمة تظھر في الرسائل الالكترونیة 

قیمة احتمالیة، وھذه القیمة تبین احتمالیة انتماء الكلمة الى الرسائل النصیة غیر 

المرغوب فیھا، كما ان ھناك العدید من الكلمات الشائعة التي تظھر في الرسائل 

  .مرغوب فیھا وبنفس النسبةالنصیة المرغوب فیھا وغیر ال

المرشح المقترح یحتوي على خطوة مسبقة التي تقوم بازالة ھذه الكلمات الشائعة التي 

  .قبل الباحث بعنایة تم تجمیعھا من

 .)مرغوب فیھا وغیر مرغوب فیھا( رسالة  1300وفي مرحلة التدریب تم استخدام 

ناتج قسمة : لاقة التالیة في ھذه المرحلة تم حساب وزن كل كلمة غیر شائعة بالع

احتمال الكلمة في الرسالة غیر المرغوب فیھا على احتمال الكلمة في الرسالة 

   .المرغوب فیھا

في مرحلة التصنیف یتم استخدام جدول الاوزان الناتج من مرحلة التدریب لتصنیف 

  .الرسالة الى مرغوب فیھا وغیر مرغوب فیھا
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رسالة غیر  200 رسالة،  400 لباحث بتم فحص البرامج المكتوبة من قبل ا

رسالة مرغوب فیھا وتمكن البرنامج من تصنیف ما نسبتھ   200فیھا و مرغوب 

  .من الرسائل% 90
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