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Abstract

Brain–computer interface provides a voluntarily, non-manual control 

for  artificial  limb or  device  by  translating  brain  activity  patterns  into 

control  commands.  The  research  investigated  the  classification  of 

multiclass  motor  imagery  for  electroencephalogram (EEG)-based  Brain-

Computer  Interface (BCI)  using independent component  analysis  (ICA), 

principle component analysis (PCA) and support vector machine (SVM) 

techniques.  The  proposed  techniques  were  evaluated  by  Cohen's  kappa 

coefficient and gave average accuracy around (97+2%) in session one and 

(31+4%) in session two in classifying four different motor imageries (MI) 

from EEG measurements for nine subjects under investigating.



المستخلص

 يوفر نظككام التصككال بيككن العقككل البشككري والحاسككوب مقككدرة تحكككم

 إرادية وآلية علككى الطككراف الصككناعية أو أي جهكاز آخككر عكن طريكق ترجمكة

أنماط نشاط المخ إلى أوامر تحكم.

 هذه الدراسة قامت ببحث إمكانية تمييز أربككع إشككارات خاصككة بحركككة

 اليدين اليمنككى واليسككرى والقككدمين واللسككان عككن طريككق اسككتخدام تحليككل

 )  وخوارزمية التصنيف اللية (ICA & PCAالمكونات الساسية والمستقلة (

SVM.(

تم اختبككار التقنيكات المقترحككة بواسككطة معامككل التفكاق المشككترك  (

kappaو أعطت متوسككط دقككة بنسككبة  فككي الجلسككة الولككى و نسككبة  فككي( 

 الجلسة الثانية في تصنيف أربع إشارات مككن إشككارات رسككم مككخ ناتجككة مككن

 عملية التخيل لحركة هذه الطراف، وليككس التحريككك الفعلككي لهككا، بواسككطة

تسعة أفراد تحت الختبار.  
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