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Abstract  

 

This thesis discussed the influence of mathematic degree of the Sudanese high school 

Certificate result on students. The intended students are the ones who had been graduated 

from university at the years between 2008 until 2016 and gained math degree between 50 to 

55. The reason why we choose this range of grades. Because there are no records for the 

student who failed in math, so this is the closest range that we can work on. This group of 

students had been compared to another group of student who had same percentage of 

certificate result but have score above 55 in math degree. The purpose of the comparison is 

to check the influence of the math in the students’ performance in the University for 

Different Majorities. The analysis of data had been done using data mining algorithm 

named random tree algorithm. The conclusion of the thesis as mentioned below that some 

of Sudan university faculties students does not affected by math grade in the high school. 

However, to make the algorithm results more precise I recommend using more data by 

including other universities data.       
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 المستخلص

أداء  في –مادة الریاضیات  –المواد الأساسیة  أحدناقش هذا البحث تأثير 
للطلاب الذين  للعلوم التكنولوجیا السودان جامعةالطالب في الجامعة لمختلف كلیات 

تم اختیار بیانات الطلاب  م.2016م إلى عام 2008تخرجوا في الاعوام من عام 
 دلا توج لأنهفي مادة الریاضیات  55-50بين  تتراوحدرجات  علىالحاصلين 

سجلات للراسبين في الریاضیات فتم اختیار الفئة الاقرب لاختبار النتائج وتم اختیار 
ولكن لديهم  الفئة الاوليمثل نسب  لشهادة السودانیةفي ا مجموعة اخرى لديهم نسب

مادة  وتحديد تأثيرلمقارنة النتائج وذلك  .في مادة الریاضیات 55من  درجات اعلي 
 .الجامعيالریاضیات في درجات الطلاب في التعلیم 

 random)باستخدام خوارزمیة وذلك عن طریق تحليل البیانات وتمت هذه الدراسة 

tree )البیانات تنقيب  كخوارزمیة(data mining)، الدراسة إلى ان بعض الكلیات توتوصل 

مادة الریاضیات حسب درجة لم يتأثر أداء الطالب فيها ب جامعة السودان للعلوم والتكنولوجیا

لزیادة دقة النتائج يجب استخدام عدد أكبر من البیانات نتائج الطالب الأكاديمیة لتلك الكلیات. 

 مجموعة من الجامعات.وتضمين 
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 المقدمة 1.1
 بكالوریوسللاسات تخص شروط قبول الطلاب اتخذت وزارة التعلیم العالي ضمن ثورة التعلیم العالي سی

في مؤسسات التعلیم العالي  ومن بين هذه الشروط النجاح في مادة الریاضیات وكذلك اللغة الانجليزیة واللغة 
العربیة.وقد لاحظ بعض المهتمين بالتعلیم العالي انه في السابق كان هنالك بعض الطلاب الراسبين في 

وابلوا بلاءا  حسنا  في   قبل ثورة التعلیم العاليالریاضیات قد تمكنوا من الالتحاق بالبكالریوس في التعلیم العالي 
كلیات الاداب والقانون وغيرهما .وقد ان الاوان لإختبار فاعلیة القرار بما توفر من بیانات اداء الطلاب في 

 .[14]الجامعات عبر العشرین سنة الاخيرة 
 موضع تساؤل أصبحت (،Database) البیانات بقواعد يسمي فیما والمخزنة الموجودة البیانات كثرة مع

 data) الضخمة التخزین مستودعات انتشار زیادة ومع منها، للاستفادة الباحثين من عديد
warehousesمن مثل والمعرفة المعلومات لإستخلاص ووسائل وطرق  تقنیات إيجاد الضروري  من (.أصبح 

 هذه عن والتنقيب الكشف فكرة جاءت  ت.واتخاذ القرارا المشاكل حل في واستغلالها المكدسة البیانات هذه
 القرارات. واتخاذ المشاكل في حل للمساعدة ذكیة بطرق  البیانات

 تنقيب البيانات( data mining):  البیانات دون ویدوي عن معرفة من  محوسب هي عملیة بحث
 [10]فرضیات مسبقة عما يمكن أن تكون هذه المعرفة

 تنقيب البيانات التعليمية(Educational Data Mining) : هي منهجیة تهتم بتطویر أساليب
لاستكشاف  البیانات التي تأتي من البيئات التعلیمیة، واستخدام تلك الأساليب من أجل فهم أفضل للطلاب 

 [11].لائمة  لهمو الطرق التعلیمیة الم

 مشكلة البحث 1.2
اتخذت وزارة التعلیم العالي ضمن ثورة التعلیم العالي سیاسات تخص شروط قبول الطلاب 
للبكالریوس في مؤسسات التعلیم العالي  ومن بين هذه الشروط النجاح في مادة الریاضیات وكذلك اللغة 

مشكلة في الانتساب الي البكالریوس في مؤسسات الانجليزیة واللغة العربیة.مما يؤدي الي مواجهة الطلاب 
 ى.ر التعلیم العالي عند رسوبهم في هذة المواد، مع وجود احتمال تفوقهم في بعض المواد الاخ

 اهمية البحث 1.3

 تتمثل اهمیة البحث في الاتي:

 الاستفادة من البیانات الضخمة في اتخاذ القرارات واختبارها. 
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  التعلیم العالي والبحث العلمي في اتخاذ قرارات تتعلق بقبول الطلاب في توفير معرفة قد تساعد وزارة
 الجامعات.

 ط بناءا علي التجارب بطرق علمیةالتخطی. 

 سؤال البحث 1.4
هل  الرسوب في مادة الریاضیات في الشهادة السودانیة  يعني عدم النجاح في البكالریوس في التعلیم         

 العالي؟.

 اهداف البحث 1.5
 اهداف البحث في الاتي:تتمثل 

 .تقيیم اداء الطلاب باستخدام  بعض تقنیات تنقيب البیانات 
   تحليل البیانات للتوصل لمعرفة جديدة تساعد  في اتخاذ قرار بخصوص الطلاب

 الراسبين في مادة الریاضیات .
  الانتساب لمؤسسات التعلیم العاليتوفير فرص للطلاب في. 

 حدود البحث 1.6
درجة  56طلاب جامعة السودان للعلوم والتكنولوجیا الذين احرزوا  اقل من  في ثالبح حدود تتمحور

 في مادة الریاضیات في الشهادة الثانویة .

 منهجية البحث 1.7
اختیار مجموعة من طلاب جامعة السودان للعلوم والتكنولوجیا كادوا ان  يرسبوا في 
مادة الریاضیات في الشهادة السودانیة ومقارنة اداءهم في بعض  كلیات التعلیم العالي مع 
طلاب اخرین حاصلين علي نفس النسبة في  الشهادة السودانیة .تم اختیار جامعة السودان 

ات علمیة وادبیة )كلیات تعتمد علي مادة الریاضیات كاساس للكلیة  واخرى لانه يوجد بها كلی
 لاتعتمد علیه(. 

 هيكلية البحث 1.8
 -الباب: هذا إلى بالإضافة البحث يتضمن   

أنواعها بالإضافة الى الدراسات  ، ،مهامها البیانات تنقيب عن عامة نبذة ویتضمن:الثاني الباب
 السابقة.
 البحث. منهجیة الباب هذا يتناول:الثالث الباب
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 .ومناقشتها النتائج يتناولالرابع: الباب
  .ةيتناول التوصیات والخلاص: خامسال الباب

    . ذلك المصادر والمراجع والملاحق يلي
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 



 
 

 
 الباب الثاني
 الخلفية النظرية

الدراسات السابقة
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 مقدمةال 2.1
 هذا الباب يتناول الخلفیة النظریة لمصطلح تنقيب البیانات وكذلك يشتمل على بعض الدراسات السابقة.

  
 الخلفية النظرية  2.2

 
 (Data Miningتنقيب البيانات ) 2.2.1

ت لبياناا  صتلخ قيةطعلاقة مند لإيجات  لبياناا نم ةرعملية تحليل كمية كبي وت ھلبياناافي  بلتنقيا
 دلتي تساعا تماولمعلالي إ لوصولا نم  نكما يمكت، لبياناا بلصاح ةدمفيو مةهومف نوتك ةديدج يقةطرب

 رار.لقافي صناعة 
يتعامل تنقيب البیانات عادة  قاعدة بیانات  مع بیانات يكون قد تم الحصول عملیا بغرض غير غرض    

التنقيب في البیانات) مثلا التعاملات في مصرف ما( مما يعني أن طریقة التنقيب في البیانات لاتؤثر  مطلقا  
فيها التنقيب في البیانات عن الإحصاء، على طریقة تجمیع  البیانات ذاتها. هذه هى أحد النواحي التي يختلف 

ولهذا يشار إلى عملیة التنقيب في البیانات عملیا أنها عملیة إحصائیة ثانویة. يشير التعریف أيضا إلى أن 
كمیة البیانات عادة كبيرة أما في حال كون كمیة البیانات صغيرة فیفضل إستخدام الطرق التحليلیة العادية. 

بیانات عملیة تحليلیة والبحث في بیانات ضخمة وهائلة لإستخراج انماط مفيده وا يجاد وتعتبر عملیة تنقيب ال
 .[1]العلاقات ومدى الترابط بين عناصراها

 Knowledge Discovery in Database )اكتشاف المعرفة 2.2.2
(KDD))  

البعض أنها تتوقف اكتشاف المعرفة في قواعد البیانات لیس بالعملیة السهلة والتي قد يعتقد            
 عند تجمیع البیانات وإدارتها، بل نراها تمتد إلى التحليل والتوقع والتنبؤ بما سیحدث مستقبلا .

، وهذه knowledge discovery) (التنقيب في البیانات يشكل جزءا من اكتشاف المعرفة         
 التالیة:. تتضمن عملیة اكتشاف المعرفة الخطوات [2]العملیة هي الأكثر شمولا

  (Data discovery)اكتشاف البيانات 2.2.2.1
 وهي مرحلة جمع البیانات وتشمل كشف وتحديد وتوصیف البیانات المتاحة.
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  (Data cleaning)تصفية البيانات وتنقيتها  2.2.2.2
( التي لا أهمیة لها، كما  Noiseویتم في هذه المرحلة إزالة البیانات المزعجة )  

 يتم حذف البیانات المتضاربة والبیانات الغير متناسقة.
  (Data integration)تكامل البيانات  2.2.2.3

يتم في هذه المرحلة تجمیع البیانات المتشابهة وذات الصلة من مصادر البیانات   
 المتعددة ودمجها معا.

 Data selection) (اختيار البيانات 2.2.2.4
 المرحلة، يتم تحديد واسترجاع البیانات الملائمة من مجموعة البیانات.في هذه   

 Data transformation) (تحويل البيانات 2.2.2.5
في هذه المرحلة يتم تحویل البیانات إلى نماذج مخصصة ملائمة لإجراءات   

 البحث والاسترجاع بواسطة خلاصة الإنجاز أو عملیات التجمیع.
  (Data mining)التنقيب عن البيانات  2.2.2.6

في هذه المرحلة يتم استخدام طرق ذكیة تطبق لاستخلاص أنماط البیانات و   
 استخراج نماذج مفيدة قدر الإمكان.

  (Pattern evaluation)تقييم النمط  2.2.2.7
يتم في هذه المرحلة تحديد الأنماط المهمة حقا والتي تمثل قاعدة المعرفة   

 لاستخدام بعض المقايیس المهمة.
 Knowledge presentation)  (المعرفة وتقديمهاتمثيل  2.2.2.8

وهي المرحلة الأخيرة من مراحل اكتشاف المعرفة في قواعد البیانات وهي المرحلة   
التي يراها المستفيد، هذه المرحلة الأساسیة تستخدم الأسلوب المرئي لمساعدة 

 المستفيد في فهم و وتفسير نتائج استخراج البیانات.
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  [2] خطوات اكتشاف المعرفة من قواعد البيانات يوضح1) : .1شكل)

وبالتالي التنقيب في البیانات هو خطوة أساسیة لتطبيق أساليب ذكیة بهدف الكشف عن أنماط البیانات المثيرة 
للاهتمام والمخبأة في مجموعات البیانات الكبيرة. وهناك جانب مهم جدا، يجب النظر إلیه بعين الاعتبار و هو أن هناك 

ماط جديدة قد تبرز،عادة ما تكون غير معروفة من قبل. وبالتالي يجب أن تكون أدوات التنقيب عن البیانات قادرة أن
على البحث عن أنواع مختلفة من الأنماط، بأشكال متوازیة لزیادة كفاءة التنقيب عن البیانات. كما يجب أيضا أن يتم 

، مما يعني البحث في  granularities) (والتي تعرف بالحبيباتالكشف عن الأنماط في الأجزاء الصغيرة والفرعیة، 
مستویات مختلفة من التجرید أو التفصيل. حلول التنقيب عن البیانات الجيدة هي التي تشير أيضا إلى قدر من الثقة أو 

ات التي تم الیقين المرتبطة مع نمط اكتشافها، لأن بعض الأنماط قد لا تصلح لكافة البیانات في مجموعة البیان
 [2]تحليلها.

  أنواع تنقيب البيانات 2.3

 :هناك نوعان أساسیان للتنقيب في البیانات هما

 التنقيب الوصفي: 2.3.1

يعتمد علي إعادة تنظیم البیانات، والتنقيب في أعماقها لإستخارج النماذج الموجوده فيها ، كتشابه الزبائن الذي  
متشابهين ولا يستوجب وجود هدف لمثل ذاك التشابه . ينتج عنه يسمح لك بإنشاء وصف بسیط عن مجموعة زبائن 

ينقسم التنقيب الوصفي الي  .معلومات جديدة بناء على المعلومات الموجودة داخل البیانات المستخدمة في عملیة التنقيب
 الادوات التالیة:
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 :  (Clustering)التجميع أو العنقدة  2.3.1.1
يتمثل التجمیع في البحث عن مجموعات متجانسة من العناصر .و يشير التجمیع إلى عملیة تشكيل 
مجموعات أو قطاعات ، و ذلك بالاستناد إلى معلومات متضمنة في مجموعة  من المتغيرات التي 

 تصفهم. تساعد المستفيد على فهم التركيب  الطبیعي للمجموعات من البیانات. 

 : (Association Rules)قاعدة  الارتباط 2.3.1.2
 يتمثل الارتباط في البحث عن علاقات أو ارتباطات موجودة بين عدة خصائص. 

 : (Sequence Discovery)إكتشاف التسلسل  2.3.1.3
ان اكتشاف التسلسل تستخدم لتحديد نماذج متسلسلة في البیانات وهذه النتائج تكون مبنیة علي 

ع في انها تستخدم لتحديد العناصر التي تحدث معا وهي مماثلة للتجمی ، تسلسل الزمن في الاعمال
 .[3]، ولكن الأهم من ذلك انها تستخدم لتحديد أي من العناصر يحدث أولا  

       :التنقيب التنبؤي  2.3.2

يحاول إيجاد افضل  التنبؤات إعتمادا  علي المعطیات كمعرفة المنتج الافضل لزبون معين ، بإختصار يعتمد 
إستخدام معلومات قديمة لتوقع ما سیحدث في المستقبل وتكون لدى مثل هذه البیانات هدف. ينتج عنه هذا التنقيب على 

 ينقسم التنقيب التنبؤى الي الادوات التالیة:  .نموذج عن النظام الذي تصفه البیانات المستخدمة في التنقيب

 :( Time Series Analysis)تحليل التسلسل الزمني   2.3.2.1
 .[3]سلسل الزمني فان قیمة السمة يتم اختیارها كما لو انها تتغير مع الزمنباستخدام تحليل الت

 :  (Classification)التصنيف 2.3.2.2
يتمثل التصنیف في تفسير أو التنبؤ بخاصیة عنصر ما من خلال خصائص أخرى.      
. و يمكن انجاز التصنیف بالاعتماد على الأساليب الإحصائیة القديمة مثل الانحدار و [4]

التحليل التمييزي، أو بالاعتماد على أساليب حديثة نسبیا مثل قوى الارتباط و الاستنتاج 
 المستند إلى الحالة و الشبكات العصبیة.
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 : (Prediction) التنبؤ 2.3.2.3
يشبه التنبؤ التصنیف ، ما عدا أن البیانات تصنف على أساس التنبؤ بسلوكها المستقبلي      

  ..  حيث أن المتغير التابع المتنبأ به هو متغير كمي[5]أو تقدير قیمتها المستقبلیة

 

   انواع تنقيب البيانات  يوضح1) : .2شكل)

 

  (Classification Techniques)تقنيات تصنيف البيانات 2.4

ویشمل هذة  .التصنیف هو شكل من أشكال تحليل البیانات التي تستخلص نموذجا يصف فئات البیانات الهامة

  : النماذج الرئیسیة

 .( Decision Tree)شجرة القرار  2.4.1

 .(Bayesian Classificationتصنیف النظریة الافتراضیة ) 2.4.2

 .(Neural Networks الشبكات العصبیة ) 2.4.3
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إلا أنها جمیعها تشترك في خاصیة  معالجة البیانات في  على الرغم من أن كل نموذج له سمة خاصة به،

 مرحلتين:

وتسمى هذه الخطوة  مرحلة التعلم. ومرحلة التصنیف حيث يستخدم المصنف   المرحلة الأولى بناء المصنف 

   لتحديد فئة البیانات المعطاة.

 

 (Classification By Decision Treeالتصنيف باستخدام شجرة القرار) 2.5

 class labelledالطبقة )تكوین شجرات القرار هو تعلم اشجار القرار من صفوف التجریب معلومة 
training set). 

 internalشجرة القرار هو مخطط انسیابي يشبه بنیة الشجرة، حيث كل عقدة داخلیة )عقدة غير طرفیة( )
node (تدل علي اختبار سمة )attributeوكل عقدة طرفیة  .( ،كل فرع يمثل نتیجة للاختبار (leaf node) 

 (root node) . العقدة العلیا في شجرة هي عقدة الجذر ،   (class label)تحمل تسمیة فئة 

 

 يوضح شجرة قرار للموافقة او رفض طلبات القروض (1.3شكل)
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 سجل الطالب 2.6
الطالب الدراسي، ویشمل المقررات التي يدرسها في كل فصل دراسي برموزها وأرقامها  بیان يوضح سير هو

عليها ورموز وقیم تلك التقديرات، كما يوضح السجل المعدل الفصلي وعدد وحداتها المقررة  والتقديرات التي حصل 
ویعرف ايضا بالسجل  .العام بالإضافة إلى المقررات التي أعفى منها الطالب المحول والمعدل التراكمي وبیان التقدير

السجل الرسمي للطالب والذي يتم الإحتفاظ به من قبل الجامعة وتقوم بإستخدامه ویتضمن دليل  التربوي ویعني
 المعلومات وسجل الطالب.

حفظ المعلومات وتبویبها وتنظیمها في قوالب تساعد على تیسير العمل، كما أنه يساعد علي الإستفادة 
فة الى أنه يستخدم كوسائل توثيق يتم الرجوع إليها في التقيیم والتطویر الأكاديمي، بالإضا من معلومات الطالب

 عند الحاجة.

 الدرسات السابقة     2.7
 

الى خمسة فئات، اعتمادا على أدائهم الجامعي  في هذه الدراسة قام الباحث ببناء نموذج يصنف الطلاب 
تقتصر الدراسة على بیانات الطلاب لثلاث سنوات جامعیة )للفترة الزمنیة  .وبناء على بیانات الطالب قبل الجامعیة

(عن نسبة متساویة من الذكور والإناث، مع خلفیة التعلیم الثانوي المختلفة من مختلف المدن  2009- 2007بين)
المختلفة علي   م تطبيق العديد من خوارزمیات التصنیف المختلفة  باستخدام تقنیات التصنیفت .والقرى البلغاریة

وكانت النتائج لجمیع المصنفات المختبرة تؤدي أداء بدقة أقل من   طالب أثناء العمل البحثي المنجز  10330
   [6].٪ مما يعني أن معدل الخطأ مرتفع والتنبؤات غير موثوقة جدا70

طالب  1548على في هذه الدراسة، يتم استخدام طریقة شجرة القرار على قاعدة بیانات الطلاب تحتوي   
للتنبؤ بأداء الطالب. تم إستخدم بعض السمات التي تم جمعها من قاعدة بیانات الطلاب للتنبؤ بالدرجة النهائیة 

وسوف تساعد هذه الدراسة على تحسين أداء الطالب، وتحديد الطالب الذى يحتاج إلى اهتمام خاص للحد  .للطالب
 .]7[ الوقت المناسب واتخاذ الإجراءات المناسبة في ‘ من الفشل 

 
 Feature)الميزات ( والاختیار وفق Classification)التصنیف تم استخدام تقنیة  هذه الدراسه

selectionبیانات تسجيل الطالب ، لإكتشاف العوامل التي قد تؤثر على التحصيل الدراسي في  ( علي
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نيوزلندا ، وكان عدد البیانات المستخدمة نظم المعلومات في كلیة الفنون التطبیقیة المفتوحة في منطقة 
 كانت بیانات القيد تخص المعلومات الآتیه:  ، طالب 453

الجنس ، تاریخ الميلاد، الأصول العرقیة والعجز، حالة العمل ، تأهيل المدارس الثانویه الأكاديمیة، 
Programming course  ،Collage course ،course block تفاصيل الإتصال.يتم ملئ ،

 (.courseيتم تسجيل تاریخ التسجيل ویصبح الطالب مسجل في ) integratorإستمارةالتسجيل في 

(  ، وتم إستخدام أربع feature selectionوكانت تقنیات تنقيب البیانات المستخدمة هي التصنیف وإختیار ميزة)
 أنواع من أشجار تصنیف وهي:

 CHAID. 
 Exhaustive CHAID. 
 QUEST. 
 CART. 

 أوجدت العوامل المهمة التي تفصل بين الطلاب الناجحين والفاشلين وهي:CARTمن خلال نتائج البحث وجد أن 

 .الاصول العرقیة 
 Programming Course. 
 Course block. 

نت دقة % وكا59.4هي  CHAIDولكن لسوء الحظ أشجار التصنیف لم تعطى دقة عالیة في النتائج ، وكان دقة شجرة
، وهي تقترح أن المعلومات المساعدةَ )الجنس،العُمر ، إلإنتماءالعرقي ، العجز ،  %60.5هي  CARTشجرة 

المدرسةالثانویة ، حالة العملِ ، والتسجيل المبكر( تجمع  أثناء عملیة التسجيلِ ، ولاتحتوي معلومات كافیة للفصل بين 
ي الإجتماعیة والبيئة الدراسیة التي تؤثر علي الطالب ، بمعنى اخر من الناجحين والفاشلين.تهتم هذه الدراسة بالنواح

 . [8]خلال بیانات التسجيل نستطیع التحكم في مدى نجاح او فشل الطالب

 
 

قام الباحثين  بدراسة في احدى جامعات الهند بعمل بحث بإستخدام تقنیه التصنیف وتم تطبیقها علي 
طالب ، وكانت البیانات  60البیانات التعلیمیة أخذت من درجات طلاب  الماجستير وكان عدد الطلاب 
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، وكان الغرض من تتضمن رقم الطالب ومجموع العلامات التي تحصل عليها خلال الأربعه سنوات الدراسیة
 هذا البحث هو توقع أداء الطالب في الإمتحانات وإظهار التحسن في أداءه الأكاديمي.

( علي مجموعة البیانات طبقا لقواعد الجامعة والعلامات التي حصل  Preprocessingوتم إعداد البیانات)
وتم إستخدام إحدى أدوات ( وذلك لغرض البحث ، nominalعليها الطالب تم تحویلها إلى الشكل الإسمي)

 (.وكانت العوامل المستخدمة في الخوازميتين هي:wekaتنقيب البیانات وهى )

 

 .الكفاءة في توقع نتیجة الطالب 
  القیم الايجابیة الصحیحة والقیم الايجابیة الخاطئة وقیم الROC. 
 .الزمن المأخوذ في كل خوارزمیة لإنتاج الناتج 

كن إستخدامها لتوقع نتیجه الطالب في الفصل الدراسي النهائي بحيث يكون تقنیات التنصیف المختلفة  يم
مستند علي العلامات التي حصل عليها في الفصول الدراسیة السابقة ، وفي هذا البحث يتم مراقبة البیانات 

 المتوفرة في القسم  وإستخدامها في توقع نتیجة الطالب في الفصل الدراسي القادم.

 التي تم تطبیقها هي:تقنیات التصنیف 

 One-R Algorithm. 
 Decision Table algorithm. 

(لعدة اسباب Decision Table(أفضل من خوارزمیة )One-Ruleبعد تطبيق التقنيتين وجد أن خوارزمیة ) 
[9].ى وتؤدي أفضل منها وتأخذ وقت اقلوهي أن الخوارزمیة الأولى أكثر دقة من الأخر 



 
 

 
 

 

 

 

 

 الباب الثالث
منهجية البحث والتقنيات 

 المستخدمة
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 مقدمةال  3.1
بالتعامل مع سجل الطالب الأكاديمي نجد الكثير من المعلومات الأكاديمیة المتعلقة بالطالب ، وفي هذا البحث 

 .تم تحديد بعض هذه البیانات والتعامل معها وقد تمت معالجتها وفقا لخطوات تنقيب البیانات

 البيانات: خطوات تنقيب 3.2
 

 (Data discovery)اكتشاف البيانات  1.2.3
 تم الحصول علي البیانات علي قسمين :

 : القسم الاول 
من وزارة التعلیم العالي وكانت البیانات لطلاب جامعة السودان للعلوم والتكنولوجیا تم اختیار 
مجموعة من الصفات وهي  درجات الطالب في مادة الریاضیات)متمثلة في الریاضیات الاساسیة 

القبول،  ، رقم الاستمارة ، سنة النوع  ، رقم الجلوس ، والریاضیات المتخصصة( في الشهادة الثانویة 
  .نسبة النجاح والكلیة التي تم قبول الطالب بها

 :القسم الثاني 
من  قسم مركز البیانات بجامعة السودان للعلوم والتكنولوجیا للطلاب الذين تخرجوا في   

م وتتمثل في الرقم الجامعي للطالب، النوع ،  رقم الكلیة 2016م إلى عام 2008الاعوام من عام 
 .المعدل التراكمي ،تفاصيل النتیجة و سنة الدخول،المعدل الفصلي ، 

  (Data Pre-Processing)المعالجة الاولية للبيانات 2.2.3
 

 ملتي تت البياناوا فةرلمعف اكتشاللإ  بلتنقيالعملية  يرلفقا دولعمت البيانات امثل
في ا ھزيهتج ون ھكا بلصعي اد.فالتح بلتنقيالعملية  ململائالشكل افي ن وتك ما لهلتعامل معا
 .  بلتنقيالعملية  ململائالشكل ا

ن كا دقت ولبياناا زيهتجوفي تجميع  بلتنقياعملية  نمز نم يبا ر% تق70 ذخأ دقو
 لنتائج .  ا اجرخإ محتى ت تقو و هدجذ خت ألبياناا زيهتجن فاذا مختلفة لدر مصا، نلتجميع ما
 رغية ، دمفيط نماأيخفي  دق متناقضة مماوشة ومش، ومكتملة   رغي تا كانهجمع ملتى تت البياناا

 رغيات رمتغي كنالھ تبل كانات رلمتغياص واولخا ضلبع ملقيا ضبع رفوتم دع بمكتملة بسب
 صلا .دة أوجوم
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 ضبعر ختياا قيطر نع كلوذ  ضلبعاا ها علاقة مع بعضهلتي لت البيانار اختياإ متو
 رة  .رلمتكت السجلاالة ذة و إزالشات البياناامسح  مت ثا حيهشيح لبعضرعمل تاص وولخا

بعد إكتمال جمع البیانات من مصادرها واستبعاد البیانات الغير مكتملة البیانات من 
مجموعة البیانات لأن هذه البیانات لابد ان تكون مكتملة لأنها تحتوي على درجات طلاب وهذه 

 .تكون حقیقةالدرجات لايمكن تعویضها بشئ اخر لانها لابد ان 

 (Data Integration)تكامل البيانات  3.2.3
( للربط بين البیانات وكانت Primary Keyفي هذه المرحلة كان لابد من وجود مفتاح )

هذه مشكلة حقیقیة حيث ان الرقم الجامعي للطالب هو المفتاح للبیانات من جامعة السودان و )رقم 
التعلیم العالي وهي قیم غير متطابقة تم تطبيق  الجلوس + سنة الامتحان(هي المفتاج للبیانات من

خوارزمیة لايجاد مفتاح مشترك عن طریق اضافة سنة الدخول + رقم الاستمارة لينتج عنها الرقم 
  .الجامعي للطالب حتي يتم جمع البیانات مع بعضها البعض

 Data Selection) (البيانات  اختيار 4.2.3
في مادة الریاضیات  55-50رجات تنراوح بين تم اختیار بیانات الطلاب الحاصلين علي د

لانه لاتوجد سجلات للراسبين في الریاضیات فتم اختیار الفئة الاقرب لاختبار النتائج وتم اختیار 
مجموعة اخرى لديهم نسب مثل مدي نسب النجاح في الشهادة السودانیة لمجموعة الطلاب ضعیفي 

دة الریاضیات لمقارنة النتائج وتحديد  تاثير مادة نسبة الریاضیات ولكن لديهم درجات اعلي في ما
 الریاضیات في درجات الطلاب في التعلیم العالي.

  Data transformation) (تحويل البيانات 5.2.3
بالإضافة الي تهيئة الشكل العام للملف   ( (Excel sheetتم تحویل البیانات الى صیغة

وهي تقبل البیانات في صورة ملف (WEKA)بحيث يناسب  أداة  تنقيب البیانات المستخدمة وهي 
(CSV) . 

  (Data mining)التنقيب عن البيانات  6.2.3
 .(Weka)في هذه المرحلة تم إستخدام تقنیة التضنیف بإستخدام برنامج     

1.6.2.3 WEKA 
Waikato Environment for knowledge Analysis  فةرلمعا لتحليل ويكاتوابيئة 

بلغة  بةولالى مكتا ملتعليا تبيقاطت نم ةهرمش مةزح ناعيطلاصا ءكاذلا وعرف دحاي وھ
 تمجيارلبا نم WEKA .اديلنزوفي ني ويكاتوامية جامعة ولعمافي  اھريطوت مت ،جافا 

 [10].العامة  العمومیة وجنخصة ر بجوبم ردلمصا حةولمفتا
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 ((Wekaطريقة إستخدام 2.6.2.3
هو من خلال إستخدام واجهة المستخدم الرسومیة وتسمى  (Weka)أسهل الطرق لإستخدام 

بإستخدام إختیار (Weka)( ، وهذا الأخير يتیح الوصول الى جمیع منشأت Explorerالمستكشف )
( وتكوین شجرة CSVالقائمة وملأ الإستمارة.مثلا يمكن بسرعة كبيرة قراءة قاعدة البیانات من ملف )

القرارات منها.لكن شجرة القرارات تعتبر فقط البداية لأنه يوجد هنالك الكثير من الخوارزمیات لابد من 
 إكتشافها ،واجهة المستكشف تساعدك على فعل هذا ، يمكنها توجيهك بعرض الخیارات في شكل قوائم.

تكشف، واجهة تدفق ( بالإضافة للمس(Wekaهنالك نوعين آخرین من واجهات المستخدم  
 Streamed( وهي تسمح بتصمیم الترتيبات لمعالجة البیانات المجریة)Knowledge Flowالمعلومات )

data  والواجهة الثالثة )(Weka)( هي المجربExperimental وهي مصممة للإجابة على الأسئلة  )
الى هذه الواجهات التفاعلیة توجد الأساسیة للعملیة عند الطلب على تقنیات الإرتداد والتصنیف .بالإضافة 

( وهي التي يمكن الوصول اليها في شكل صف بإدخال الأوامر النصیة ، (Wekaالوظیفة الأساسیة للـ
( لابد من الإختیار من بين هذه (Wekaوهي بدورها تسمح بالوصول لكل المميزات بالنظام.عندما يعمل 

 الأربع واجهات.

  
البیانات وترید بناء شجرة القرارات منها ، أولا لابد من تهيئة هذه افترض أن لديك مجموعة من 

البیانات وإطلاق المستشكف والقیام بتحميل البیانات فیه ، ثانیا لابد من إختیار طریقة بناء شجرة القرار و 
عليها بناء الشجرة وتفسير المخرجات.في المستشكف يمكنك التنقل ذهابا  وإيابا  بين النتائج التي تحصلت 

، تقيیم النماذج التي تم بناءها على مختلف قواعد البیانات ، تصور بشكل تخطیطي كلتا النماذج وقواعد 
 البیانات انفسهم والتي تتضمن أخطاء التجمیع التي يمكن أن يصنعها النموذج.

 ((Wekaتهيئة البيانات 3.6.2.3
(أو قاعدة بیانات ، على أي حال الطریقة (Excel Sheetغالبا ما يتم عرض البیانات في صورة 

(ویمكن بكل سهولة التحویل من صورة برنامج ARFFهي في صورة )(Weka)الأصلیة للتخزین في 
(تتكون من قائمة من الحالات وقیم خواص لكل من ARFFمعظم ملفات ).(ARFFالجدولة الى صورة )

معظم برامج الجدولة وبرامج قواعد البیانات تسمح الحالات التي تم الفصل بينها بالفاصلة كما ذكرنا سابقا.
(في شكل مجموعة من السجلات مع Comma Separated Value CSVبتصدير البیانات في ملف )

 وجود الفاصلة بين القیم .
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 (Explorer)تحميل البيانات في المستكشف 4.6.2.3
( (Wekaبتشغيل برنامج   لنبدأ تحميل البیانات في المستكشف والبداية في تحليلها ، في البدء نقوم

 للحصول على واجهة الإختیار الرسومیة كما هو موضح بالشكل التالي :

 
 ( : واجهة الاختيار الرسومية.3.1الشكل  )

 
 ثم نقوم بإختیار المستكشف من الأربع خیارات المتاحة على الجهة الیمنى من الشكل.



  

20 
 

 
 .weka( : واجهة المستكشف في 2.3الشكل  ) 

 
الواقع الشكل يوضح ما يتم عرضه بعد القیام بتحميل البیانات.الست قوائم الأولى هي عبارة عن العملیات في 

الأساسیة التي يدعمها المستكشف ، حالیا نحن في مرحلة المعالجة المبدئیة ، اضغط زر "افتح ملف" الذي من خلاله 
(.بعد ان يتم تحميل البیانات نقوم بتحديد csvمتداد )يمكن ان تختار الملف الذي ترید تحميله . إختار الملف ذو الا

التي نرید إجراء عملیة التصنیف عليها ویوجد أيضا خیار إختیارها جمیعها وإجراء التصنیف  (attributes)الصفات
نیف ثم نختار خوارزمیة التص classify(. ومن ثم بالرجوع للست قوائم الأولى نقوم بإختیار  3.3عليها كما في الشكل)

، بعدها يقوم البرنامج بعمل توليد للنتائج والمخرجات كما هو موضح في   start(ثم نقوم باختیار 4.3كما في الشكل )
 : (5.3)الشكل 
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 فتح الملف طريقة ( يوضح3.3الشكل)
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 ( يوضح اختيار خوارزمية التصنيف4.3الشكل)

 منهجية البحث :  3.3
 تم مقارنة البیانات في البحث باستخدام طریقتين كالاتي:  

 :الطريقة الاولى 3.3.1
 طالب بعد ان تم حذف الطلاب الذين هم خارج مدى1648تم  استخدام بیانات مكونة من 

. تم تقسیم الطلاب إلى  في كل كلیة علي حدة 55نسب الطلاب الذين درجاتهم اقل من او يساوي 
مجموعات علي حسب الكلیة وكانت المقارنة علي اساس نسبة الشهادة السودانیة حيث تم ايجاد 
اكبر نسبة واقل  نسبة في الشهادة السوادنیة  للطلاب الذين كانت درجاتهم في مادة الریاضیات 

ن لديهم نسب في هذا المدى  الذين إلتحقوا بكلیة معينة  وتم مقارنتها بالطلاب الذي 55و 50بين 
عدد .  ونذكر كمثال كلیة الدرسات الزراعیة  55من  أكبروكانت درجاتهم في مادة الریاضیات 

  طالب 95هو  55طالب الذين درجاتهم في مادة الریاضیات اقل من او يساوي  993الطلاب 
ي مادة الریاضیات اكبر منهم لم يكملوا دراستهم لأسباب مختلفة وعدد الطلاب الذين درجاتهم ف 46
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طالب هم الطلاب الذين  276لم يكملوا دراستهم بعد. تم حذف 329منهم  898 هو 55من 
اصبح العدد الكلي  55درجاتهم خارج مدي نسب الطلاب الذين درجاتهم اقل من او يساوي 

. طالب    622هو 55)عدد الطلاب الذين درجاتهم في مادة الریاضیات اكبر من   717للطلاب 
 .طالب( 95هو  55وعدد الطلاب الذين درجاتهم في مادة الریاضیات اقل من او يساوي 

 الطريقة الثانية : 3.3.2
طالب تم تقسیم الطلاب إلى مجموعتين المجموعة  2447تم استخدام بیانات مكونة من 

تم ايجاد مدي النسب  55الاولي تحوي الطلاب الذين كانت درجاتهم في مادة الریاضیات اقل من 
ثم تمت مقارنة اداء الطلاب الذين لديهم نفس  74.14الى  50في الشهادة السودانیة وكانت بين 

 نسبة الشهاة السودانیة في المجموعتين وتم مقارنة اداءهم علي اساس تقديرهم الجامعي.

 وجه المقارنة
 الطلاب الذين درجاتهم في مادة

  55الرياضيات أقل من 

 ةالطلاب الذين درجاتهم في ماد

 55الرياضيات أكبر من 

 1328 134 عدد المتخرجين 

 863 122 عدد الذين لم يكملوا دراستهم 

 2191 256 العدد الكلي

 74.14 74.14 اكبر نسبة 

 51.14 50 اقل نسبة 

 60.61% 52.34% نسبة المتخرجين 

 39.39% 47.66% نسبة الذين لم يكملوا دراستهم 

و الذين درجاتهم أكبر من  55الرياضيات أقل من  الذين درجاتهم في مادةيوضح مقارنة بين  (3.1)جدول
55 

 

 

 



 
 

 
 الباب الرابع

 النتائج 
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 مقدمةال 4.1

يهدف البحث لتحليل البیانات للتوصل لمعرفة جديدة تساعد  في اتخاذ قرار بخصوص الطلاب الراسبين في مادة 
 wekaللوصول الي الهدف ، تم استخدام مستكشف الویكا )) (random treeالریاضیات ، تم تطبيق خوارزمیة 

explorer)  في هذه المرحلة. 

 شجرة اتخاذ القرار 4.2
خوارزمیة  و  %50.88 بنسبة   صحیحة  بصورة  البیانات المصنفة  وكانت (J48)ق خوارزمیةتم تطبي 
(Naive Bayes ) خوارزمیة وتم تطبيق     %53.25صحیحة بنسبة  وكانت البیانات المصنفة بصورة 

(Random Tree) وكانت البیانات المصنفة  بصورة  وقد حققت أعلى دقة لذلك تم اختیارها. علي البیانات
% عند 94.56و   (1.4%عند المقارنة باستخدام الكلیات كما هو موضح في الشكل )  88.90صحیحة بنسبة 

  .(2.4كما هو موضح في الشكل ) المقارنة باستخدام نسبة الشهادة السودانیة 
 

 

 (Random Tree)  1 ( يوضح ملخص  نتائج خوارزمية1.4)رقم جدول
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 (Random Tree) 2 خوارزمية ملخص نتائج( يوضح 2.4)رقم جدول

 :جدول النتائجمصطلحات    1.2.4
 الإستدعاء(Recall) حقيقياليجابي الإ أو المعدل (True positive rate (TP Rate)): 

 : وتحسب كما يلي .لفئة معينة بصورة صحیحة معدل الحالات التي صنفت

R = TP / (TP + FN). 

  الخاطئ المعدل الإيجابي(False positive rate (FP Rate):) 
لكنه في الواقع  ،إيجابیةكعينة  الحكم علیه ، يتممعينةمعدل الحالات التي صنفت بشكل غير صحیح لفئة 

ا بالإيجابیة الزائفة  :وتحسب كما يلي .عينة سلبیة. يسمى أيض 

FP=FN / TP+FN 

  (الدقةPrecision):  
 :تحسب كما يلي ح ووتنبئها المصنف بشكل صحی معينة،معدل الحالات الصحیحة لفئة 

P = TP/ (TP+FP) 
 مقياسF ((F-Measure: 

 :تحسب كما يلي و ستدعاءحسابه من دقة الاختبار والإ الاختبار، يتممقیاس دقة هو 
F = 2 * P * R / (P + R) 

 منحنى خصائص تشغيل المستقبِل ( Receiver Operating Characteristics(ROC)): 
 . يعطي فكرة عن كیفیة أداء المصنفات بشكل عام.Wekaواحدة من أهم القیم الناتجة من 
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 مناقشة النتائج 4.3
 النتائج المتحصل عليها تم الوصول للنتائج الاتیة :بعد دراسة 

الكليات التي لم تؤثر درجة الرياضيات فيها على أداء 
 الطالب الجامعي

الكليات التي أثرت فيها درجة الرياضيات على اداء 
 الطالب الجامعي

 كليـة علوم الغابــات والمراعـــى كليـة الدراسـات الزراعيـة

 كليـة التربيـة الفنيـة وتكنولوجیا الإنتاج الحيوانيكليـة علوم 

 كليـة التربيـة البدنیة والریاضة   كليـة التربيـة التقنيـة

 كلیة هندسة وتكنولوجیا الصناعات كليـة الفنـون الجميـلة والتطبیقيـة

 كليـة علوم المختبرات الطبیة كليـة علوم الأشـعة الطبيـة

وقسم الهندسة الطبیة  الهندسة المیكانيـكیةكليـة الهندسـة قسم 
 .هربائیةكوقسم الهندسة ال

كليـة الهندسـة قسم الهندسة المدنیة وهندسة المساحة وهندسة 
 الطيران

 كليـة علوم الحاسوب وتقانة المعلومات كليـة العمارة والتخطیط

 كليـة العلــوم كليـة الدراسات التجاریة

 كليـة الموسـیقا والدرامـا والبيئةكليـة هندسة المیاه 

 يوضح تصنيف الكليات علي أساس تأثرها بدرجة مادة الرياضيات (4.3) جدول

 

 

 



 

 

 

 

 الباب الخامس

 والخلاصة التوصيات
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  التوصيات 1.5

بحيث تكون في  أفضللإكمال الأبحاث في هذا المجال يجب توفير البيانات وتخزينها بصورة  .1

 متناول الجميع.

 منخفضة.استخدام بيانات من جامعات نسب القبول فيها  .2

توسيع دائرة تطبيق الخوارزمية وذلك بتطبيقها على جامعات أكثر ومعرفة النتائج في تلك  .3

 .ها البعضالجامعات ومقارنة الجامعات ببعض

 لزيادة دقة النتائج. أكثراستخدام بيانات  .4

 الطلاب.لانها من العوامل المؤثرة في درجات  حد خواص التصنيفاستخدام الولاية كأ .5

 زيادة بيانات طلاب الكليات الأدبية. .6

 استخدام بيانات تشمل جميع الكليات للحصول على نتائج أكثر دقة. .7

  الطلاب.تطبيق التصنيف بإضافة خواص اخري لها تاثير علي درجات  .8

 

 الخلاصة 2.5

 في المرحلة الثانویة في الختام وبعد الإطلاع على النتائج وتحليها ظهرت اهمیة سجل الطالب الأكاديمي
وبذلك تظهر ضرورة وحوجة تحليل البیانات للمساعدة  في الجامعة ومدى تأثير مادة الریاضیات على مستواه الأكاديمي

وكذلك يشير البحث إلى ان تنقيب البیانات من الطرق الحديثة والفعالة جدا  في تجمیع  في إتخاذ القرارات بصورة فعالة.
 وتحليل المعلومات والبیانات والتوصل إلى نتائج أفضل تساعد في صنع قرارات صائبة في كثير من الأحیان.

 
جامعة السودان للعلوم والتكنولوجیا و  من وزارة التعلیم العاليم الحصول علي البیانات ت

ا هلتي لت البيانار اختياإ مت و. م2016م إلى عام 2008للطلاب الذين تخرجوا في الاعوام من عام 
 اكتمالبعد  رة  .رلمتكت السجلاالة ذة و إزالشات البياناامسح  متو   ضلبعاا هعلاقة مع بعض

تم اختیار  .جمع البیانات من مصادرها واستبعاد البیانات الغير مكتملة البیانات من مجموعة البیانات
 دلا توج لأنهفي مادة الریاضیات  55-50بين  تتراوحدرجات  علىبیانات الطلاب الحاصلين 

جموعة اخرى سجلات للراسبين في الریاضیات فتم اختیار الفئة الاقرب لاختبار النتائج وتم اختیار م
لديهم نسب مثل مدي نسب النجاح في الشهادة السودانیة لمجموعة الطلاب ضعیفي نسبة 

مادة  وتحديد تأثيرالریاضیات ولكن لديهم درجات اعلي في مادة الریاضیات لمقارنة النتائج 
 الریاضیات في درجات الطلاب في التعلیم العالي.

وقد حققت أعلى دقة لذلك تم  البیانات على (Random Tree) وتم تطبيق خوارزمیة
%عند المقارنة باستخدام الكلیات  88.90صحیحة بنسبة  المصنفة بصورةوكانت البیانات  اختیارها.

 .% عند المقارنة باستخدام نسبة الشهادة السودانیة94.56و
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 ان:  بعد دراسة النتائج المتحصل عليها تم الوصول
  اضیات فيها على أداء الطالب الجامعيلم تؤثر درجة الریالكلیات الاتیة: 

كليـة ،   كليـة التربيـة التقنيـة ،  كليـة علوم وتكنولوجیا الإنتاج الحيواني ،  كليـة الدراسـات الزراعيـة

 ،   الهندسة المیكانيـكیة)كليـة الهندسـة قسم  ،  كليـة علوم الأشـعة الطبيـة،   والتطبیقيـة  الفنـون الجميـلة
كليـة هندسة و  كليـة الدراسات التجاریة،   كليـة العمارة والتخطیط،  (هربائیةكقسم الهندسة ال و الهندسة الطبیة 

 .المیاه والبيئة

  التي أثرت فيها درجة الریاضیات على اداء الطالب الكلیات الاتیة
 :الجامعي

 ،  كليـة التربيـة البدنیة والریاضة ،   كليـة التربيـة الفنيـة،   كليـة علوم الغابــات والمراعـــى
كليـة الهندسـة ،   كليـة علوم المختبرات الطبیة،   كلیة هندسة وتكنولوجیا الصناعات

كليـة علوم الحاسوب وتقانة ، ( هندسة المساحة وهندسة الطيران،  الهندسة المدنیة )قسم 
 .كليـة الموسـیقا والدرامـا و كليـة العلــومو  المعلومات

شرط غير مؤثر  بعد الإطلاع على النتائج وتحليلها تم ايجاد ان درجة الریاضیات قد يكون 
 الجامعیة.في النجاح لبعض الكلیات في المرحلة 
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باستخدام الكليات(: يوضح البيانات المستخدمة في المقارنة 1ملحق )  

MATH Percent RES_DETAIL FACNAME Name code 

52 65.29 in comp  علـوم الغابـــــات -كليـة علوم الغابــات والمراعـــى  FO-SC-45 

55 63 in comp  إنتـاج محاصيـل حقـلیة -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-52 

53 64.14 in comp  إنتـاج محاصيـل حقـلیة -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-52 

55 63.14 in comp  علوم المراعـى -كليـة علوم الغابــات والمراعـــى  FO-SC-39 

54 66.85 in comp  الاقتصـاد الزراعـي -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-29 

53 64.85  in comp  علوم الأسـماك  -كليـة علوم وتكنولوجیا الإنتاج الحيواني
 ANI-31 والحيـاة البریة

53 62.43 in comp  علوم المراعـى -كليـة علوم الغابــات والمراعـــى  FO-SC-39 

53 67.85  in comp  الإنتـاج الحيوانـي -كليـة علوم وتكنولوجیا الإنتاج الحيواني  ANI-40 

54 67.29 in comp  ـــة -كليـة الدراسـات الزراعيـة الهندسـة الزراعيـ  AG-80 

55 63.57 in comp  علوم المراعـى -كليـة علوم الغابــات والمراعـــى  FO-SC-39 

51 63.14 in comp  إنتـاج محاصيـل حقـلیة -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-52 

55 67.43 in comp كليـة التربيـة الفنيـة ED-AR-36 

55 65.70  in comp  ــــــاتين -كليـة الدراسـات الزراعيـة البســـ  AG-38 

55 63.85  in comp  مدنيـة -كليـة التربيـة التقنيـة  ED-TE-25 

54 62.14 in comp  علوم المراعـى -كليـة علوم الغابــات والمراعـــى  FO-SC-39 

55 64.56  in comp  ــــــاتين -كليـة الدراسـات الزراعيـة البســـ  AG-38 

54 66.43 in comp  ـــة -الدراسـات الزراعيـة كليـة الهندسـة الزراعيـ  AG-80 

54 62.14 in comp  علوم المراعـى -كليـة علوم الغابــات والمراعـــى  FO-SC-39 

55FF 63.71 in comp  علوم المراعـى -كليـة علوم الغابــات والمراعـــى  FO-SC-39 

51 64 in comp  ــــــاتين -كليـة الدراسـات الزراعيـة البســـ  AG-38 

53 64.29 in comp  علوم المراعـى -كليـة علوم الغابــات والمراعـــى  FO-SC-39 

54 69.70  in comp  الإنتـاج الحيوانـي -كليـة علوم وتكنولوجیا الإنتاج الحيواني  ANI-40 

55 66.29 in comp  الاقتصـاد الزراعـي -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-29 

53 66.14 in comp كليـة التربيـة الفنيـة ED-AR-36 
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72 68.14 Very Good كليـة التربيـة الفنيـة ED-AR-36 

62 68.14 Fine  إنتـاج محاصيـل حقـلیة -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-52 

79 68.14 Good كليـة التربيـة الفنيـة ED-AR-36 

68 68.14 Very Good  الإنتـاج الحيوانـي -وتكنولوجیا الإنتاج الحيواني كليـة علوم  ANI-40 

60 68.14 Fine  إرشاد زراعي وتنمیة ریفیة -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-28 

68 68.14 Very Good  إرشاد زراعي وتنمیة ریفیة -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-28 

76 68.14 Good  والتطبیقيـةكليـة الفنـون الجميـلة  AR-63 

70 68.14 Fine  الإنتـاج الحيوانـي -كليـة علوم وتكنولوجیا الإنتاج الحيواني  ANI-40 

63 68.14 Good  علـوم الغابـــــات -كليـة علوم الغابــات والمراعـــى  FO-SC-45 

61 68.29 Very Good  ــــــاتين -كليـة الدراسـات الزراعيـة البســـ  AG-38 

59 68.29 Fine  الاقتصـاد الزراعـي -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-29 

74 68.29 Good كليـة التربيـة الفنيـة ED-AR-36 

66 68.29 Fine  ــــــاتين -كليـة الدراسـات الزراعيـة البســـ  AG-38 

76 68.29 Good كليـة التربيـة الفنيـة ED-AR-36 

60 68.29 Good  الإنتـاج الحيوانـي -وتكنولوجیا الإنتاج الحيواني كليـة علوم  ANI-40 

60 68.29 Good  إرشاد زراعي وتنمیة ریفیة -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-28 

71 68.29 Very Good كليـة التربيـة الفنيـة ED-AR-36 

62 68.29 Very Good  إنتـاج محاصيـل حقـلیة -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-52 

73 68.29 Good كليـة التربيـة الفنيـة ED-AR-36 

60 68.29 Good كليـة التربيـة الفنيـة ED-AR-36 

60 68.29 Very Good  إرشاد زراعي وتنمیة ریفیة -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-28 

82 68.29 Very Good كليـة التربيـة الفنيـة ED-AR-36 

69 68.29 Very Good التربيـة الفنيـة كليـة  ED-AR-36 

59 68.56  Fine  إرشاد زراعي وتنمیة ریفیة -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-28 

65 68.85  Good  الإنتـاج الحيوانـي -كليـة علوم وتكنولوجیا الإنتاج الحيواني  ANI-40 

57 68.85  Good  ـــة -كليـة الدراسـات الزراعيـة الهندسـة الزراعيـ  AG-80 

74 68.85  Fine كليـة الفنـون الجميـلة والتطبیقيـة AR-63 
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86 68.85  Very Good كليـة التربيـة الفنيـة ED-AR-36 

62 68.85  Fine  إرشاد زراعي وتنمیة ریفیة -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-28 

65 68.85  Excellent  وقايـة النبــات -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-48 

59 68.85  Good  إرشاد زراعي وتنمیة ریفیة -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-28 

62 68.85  Very Good  ـــة -كليـة الدراسـات الزراعيـة الهندسـة الزراعيـ  AG-80 

59 68.85  Good  إرشاد زراعي وتنمیة ریفیة -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-28 

61 68.85  Good  علـوم الغابـــــات -الغابــات والمراعـــى كليـة علوم  FO-SC-45 

66 68.85  Excellent  إرشاد زراعي وتنمیة ریفیة -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-28 

63 68.85  Fine  إنتـاج محاصيـل حقـلیة -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-52 

77 68.85  Good  محاصيـل حقـلیةإنتـاج  -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-52 

62 68.85  Fine  ــــــاتين -كليـة الدراسـات الزراعيـة البســـ  AG-38 

60 68.85  Good  ــــــاتين -كليـة الدراسـات الزراعيـة البســـ  AG-38 

66 69.56  Good كليـة الفنـون الجميـلة والتطبیقيـة AR-63 

67 69.56  Good  والتطبیقيـةكليـة الفنـون الجميـلة  AR-63 

77 69.56  Good كليـة الفنـون الجميـلة والتطبیقيـة AR-63 

69 69.56  Good كليـة الفنـون الجميـلة والتطبیقيـة AR-63 

64 69.56  Good كليـة الفنـون الجميـلة والتطبیقيـة AR-63 

74 69.56  Good  ریفیةإرشاد زراعي وتنمیة  -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-28 

57 69.56  Good  علـوم الغابـــــات -كليـة علوم الغابــات والمراعـــى  FO-SC-45 

60 69.56  Good  علـوم الغابـــــات -كليـة علوم الغابــات والمراعـــى  FO-SC-45 

64 69.56  Fine  إنتـاج محاصيـل حقـلیة -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-52 

66 69.56  Very Good كليـة الفنـون الجميـلة والتطبیقيـة AR-63 

68 69.56  Very Good كليـة الفنـون الجميـلة والتطبیقيـة AR-63 

63 69.56  Good  إرشاد زراعي وتنمیة ریفیة -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-28 

71 69.56  Good كليـة الفنـون الجميـلة والتطبیقيـة AR-63 

64 69.56  Good  علـوم الغابـــــات -كليـة علوم الغابــات والمراعـــى  FO-SC-45 

65 69.56  Good  إرشاد زراعي وتنمیة ریفیة -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-28 
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74 69.56  Good كليـة التربيـة البدنیة والریاضة ED-PH-26 

63 67.14 Good  المراعـىعلوم  -كليـة علوم الغابــات والمراعـــى  FO-SC-39 

58 67.14 Very Good  إنتـاج محاصيـل حقـلیة -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-52 

58 67.14 Good  إرشاد زراعي وتنمیة ریفیة -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-28 

64 67.14 Good  إنتـاج محاصيـل حقـلیة -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-52 

62 67.70  Good  علوم المراعـى -كليـة علوم الغابــات والمراعـــى  FO-SC-39 

60 67.70  Good  علـوم الغابـــــات -كليـة علوم الغابــات والمراعـــى  FO-SC-45 

60 67.70  Very Good  إرشاد زراعي وتنمیة ریفیة -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-28 

62 67.70  Very Good  إنتـاج محاصيـل حقـلیة -الزراعيـة كليـة الدراسـات  AG-52 

70 67.85  Good  ـــة -كليـة الدراسـات الزراعيـة الهندسـة الزراعيـ  AG-80 

59 67.85  Very Good  علوم المختبـرات الطبيــة -كليـة علوم المختبرات الطبیة  LA-MED-71 

63 67.85  Good  حقـلیة إنتـاج محاصيـل -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-52 

61 67.85  Good  إنتـاج محاصيـل حقـلیة -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-52 

67 67.85  Good  إنتـاج محاصيـل حقـلیة -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-52 

65 67.85  Good  ـــة -كليـة الدراسـات الزراعيـة الهندسـة الزراعيـ  AG-80 

62 67.85  Good علوم المراعـى -الغابــات والمراعـــى  كليـة علوم  FO-SC-39 

65 67.85  Good  علـوم الغابـــــات -كليـة علوم الغابــات والمراعـــى  FO-SC-45 

63 67.85  Good  الإنتـاج الحيوانـي -كليـة علوم وتكنولوجیا الإنتاج الحيواني  ANI-40 

58 67.85  Fine  إنتـاج محاصيـل حقـلیة -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-52 

66 68 Good  الإنتـاج الحيوانـي -كليـة علوم وتكنولوجیا الإنتاج الحيواني  ANI-40 

63 68 Good  إرشاد زراعي وتنمیة ریفیة -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-28 

65 68 Fine  إنتـاج محاصيـل حقـلیة -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-52 

60 70 Good  الإنتـاج الحيوانـي -كليـة علوم وتكنولوجیا الإنتاج الحيواني  ANI-40 

66 70 Good كليـة الفنـون الجميـلة والتطبیقيـة AR-63 

75 70.14 Good  الدرامــا -كليـة الموسـیقا والدرامـا  MU-27 

72 70.14 Excellent كليـة التربيـة البدنیة والریاضة ED-PH-26 

80 70.14 Good كليـة التربيـة البدنیة والریاضة ED-PH-26 
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64 70.14 Fine  الإنتـاج الحيوانـي -كليـة علوم وتكنولوجیا الإنتاج الحيواني  ANI-40 

62 70.14 Fine كليـة الفنـون الجميـلة والتطبیقيـة AR-63 

68 70.14 Good كليـة الفنـون الجميـلة والتطبیقيـة AR-63 

74 70.14 Good  إنتـاج محاصيـل حقـلیة -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-52 

61 70.14 Excellent  الاقتصـاد الزراعـي -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-29 

61 70.14 Very Good  إرشاد زراعي وتنمیة ریفیة -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-28 

65 70.14 Good  وقايـة النبــات -كليـة الدراسـات الزراعيـة  AG-48 

64 70.14 Good  ـــة -كليـة الدراسـات الزراعيـة الهندسـة الزراعيـ  AG-80 

72 70.14 Fine كليـة الفنـون الجميـلة والتطبیقيـة AR-63 
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